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วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับ การท า เหมืองข้อมูล

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.001



ทบทวน

• CRISP -DM 6 ข้ันตอน

• ข้อมูล

• การเตรียมข้อมูล

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.002

ตัวอย่างของข้อมูล (Data )บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับ การท า เหมืองข้อมูล
Agenda



3.1 ความหมายและความส าคัญของเตรียมข้อมูลส าหรับ การท าเหมืองข้อมูล

3.1.1 ความหมายของข้อมูล

3.1.2 ประเภทของข้อมูล

3.1.3 แหล่งท่ีมาของข้อมูลส าหรับเหมืองข้อมูล

3.1.4 ลักษณะของข้อมูลท่ีเหมาะสมส าหรับเหมืองข้อมูล

3.1.5 การเตรียมข้อมูลส าหรับเหมืองข้อมูล

3.1.6 ตัวอย่างของข้อมูล (Data )

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.003

ตัวอย่างของข้อมูล (Data )บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับ การท า เหมืองข้อมูล
Agenda



3.2  การน าเข้าข้อมูล (Data Import)

3.2.1 แนะน าวิธีการน าเข้าข้อมูลจากแหล่งต่างๆ ด้วย Python

3.2.2 การน าเข้าจากไฟล์ CSV

3.2.3 การน าเข้าจากไฟล์ Excel

3.2.4 การเช่ือมต่อและน าเข้าข้อมูลจากฐานข้อมูล SQL

3.2.5 การอ่านข้อมูลจาก APIs หรือ Web Scraping ( ถ้าจ าเป็น )

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.004

ตัวอย่างของข้อมูล (Data )บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับ การท า เหมืองข้อมูล
Agenda



3.3  การส ารวจข้อมูล (Data Exploration)

3.3.1 การตรวจสอบข้อมูลเบ้ืองต้น

o การดูตัวอย่างข้อมูล (head)

o การตรวจสอบขนาดของข้อมูล (shape)

o การดูสถิติพ้ืนฐาน (describe)

3.3.2 การตรวจสอบค่าท่ีขาดหาย (missing values)

3.3.3 การตรวจสอบข้อมูลซ้ าซ้อน (duplicate data)

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.005

ตัวอย่างของข้อมูล (Data )บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับ การท า เหมืองข้อมูล
Agenda



3.4 การท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning)

3.4.1 การจัดการค่าท่ีขาดหาย (Missing Data):

o การเติมค่าท่ีขาดหายด้วยค่าเฉล่ีย , มัธยฐาน, หรือค่าท่ีเหมาะสม

o การลบแถวหรือคอลัมน์ท่ีมีข้อมูลหายไปมากเกินไป

3.4.2  การจัดการค่าผิดปกติ (Outliers):

o การค้นหาและก าจัดค่าผิดปกติ

o การใช้เทคนิค IQR (Interquartile Range) ในการตรวจจับ outliers

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.006

ตัวอย่างของข้อมูล (Data )บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับ การท า เหมืองข้อมูล
Agenda



3.5  การแปลงข้อมูล (Data Transformation)

3.5.1 การแปลงประเภทข้อมูล :

o การแปลงข้อมูลตัวเลขเป็นวันท่ี (datetime)

o การแปลงคอลัมน์ท่ีเป็นข้อความเป็นตัวเลข (categorical to numerical)

3.5.2 การสร้างฟีเจอร์ใหม่ (Feature Engineering):

o การรวมฟีเจอร์หรือการค านวณฟีเจอร์ใหม่

3.5.3 การปรับขนาดข้อมูล (Scaling):

o การปกติค่า (Normalization)

o การปรับสเกล  (Standardization)

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.007

ตัวอย่างของข้อมูล (Data )บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับ การท า เหมืองข้อมูล
Agenda



3.6  การเลือกฟีเจอร์ (Feature Selection)

3.6.1  การเลือกฟีเจอร์ตามความส าคัญ (Feature Importance):

o การใช้เทคนิคการวัดความส าคัญ เช่น Random Forest

3.6.2  การเลือกฟีเจอร์โดยใช้สถิติ :

o การใช้ SelectKBest หรือ chi -square เพ่ือเลือกฟีเจอร์ท่ีดีท่ีสุด

o การลบฟีเจอร์ท่ีไม่มีความสัมพันธ์กับเป้าหมาย

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.008

ตัวอย่างของข้อมูล (Data )บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับ การท า เหมืองข้อมูล
Agenda



3.7  การจัดการข้อมูลท่ีไม่สมดุล (Handling Imbalanced Data)

3.7.1  การใช้เทคนิค oversampling:

o การใช้ SMOTE เพ่ือเพ่ิมข้อมูลในกลุ่มท่ีมีจ านวนน้อย

3.7.2  การใช้เทคนิค undersampling :

o การใช้ RandomUnderSampler เพ่ือลดข้อมูลในกลุ่มท่ีมีจ านวนมาก

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.009

ตัวอย่างของข้อมูล (Data )บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับ การท า เหมืองข้อมูล
Agenda



3.8  การแบ่งข้อมูล (Data Splitting)

3.8.1  การแบ่งข้อมูลเป็นชุดฝึก (Training Set) และชุดทดสอบ (Test Set)

o การใช้ train_test_split จาก Scikit -learn

o การต้ังค่าขนาดของชุดทดสอบและค่าการสุ่ม (random_state )

3.9  เคร่ืองมือและไลบรารีท่ีใช้ในการเตรียมข้อมูล

3.9.1  Pandas ส าหรับการจัดการข้อมูลเชิงโครงสร้าง

3.9.2  NumPy ส าหรับการจัดการข้อมูลท่ีเป็นอาเรย์และตัวเลข

3.9.3  Scikit -learn ส าหรับการแปลงข้อมูลและการคัดเลือกฟีเจอร์

3.9.4  Imbalanced -learn ส าหรับการแก้ปัญหาข้อมูลท่ีไม่สมดุล

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.010

ตัวอย่างของข้อมูล (Data )บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับ การท า เหมืองข้อมูล
Agenda



3.10 สรุป

3.10.1  สรุปความส าคัญของการเตรียมข้อมูลท่ีดีและความสัมพันธ์กับความแม่นย าใน การท าเหมือง

ข้อมูล

3.10.2  ย้ าถึงความยืดหยุ่นของ Python และไลบรารีท่ีช่วยในการเตรียมข้อมูล

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.011

ตัวอย่างของข้อมูล (Data )บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับ การท า เหมืองข้อมูล
Agenda



• CRISP -DM ย่อมาจาก Cross -industry 
standard process for data mining

• ซ่ึงหมายถึง กระบวนการมาตรฐานท่ีใช้ส าหรับการท า
เหมืองข้อมูล เพ่ือท าการวิเคราะห์และน าไปใช้ประโยชน์
ทางธุรกิจ ประกอบไปด้วย  6 ข้ันตอน ดังภาพ

• พัฒนาโดย 3 บริษัท
• บริษัท SPSS

• บริษัท Daimler Chrysler

• บริษัท NCR

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.012

ตัวอย่างของข้อมูล (Data )CRISP -DM 6 ข้ันตอน
ทบทวน



1. เข้าใจธุรกิจ (Business Understand)  

 เป็นข้ันตอนแรกมุ่งไปท่ีการท าความเข้าใจธุรกิจ ปัญหาและวัตถุประสงค์ของโครงการจากมุมมองทาง

ธุรกิจ จากน้ันแปลงปัญหาให้อยู่ในรูปของโจทย์ส าหรับการวิเคราะห์ข้อมูล และวางแผนการด าเนินงานเบ้ืองต้น
1. ท าความเข้าใจปัญหา หรือโอกาสเชิงธุรกิจ

2. ระบุ output หรือเป้าหมายท่ีต้องการได้จากการวิเคราะห์ข้อมูลด้วย Data Mining

• ตัวอย่างเช่น

• ท าอย่างไรถึงเพ่ิมยอดขายให้กับสินค้าชนิดต่าง ๆ ได้

• ต้องการแบ่งกลุ่มนักศึกษาออกตามความสนใจ / ถนัด

• ท าอย่างไรให้ลูกค้ากลับมาซ้ือสินค้าอีก

• อยากท านายปริมาณน้ าฝนท่ีตกในอีก 2 วันข้างหน้า

• อยากรู้ว่าลูกค้าคนใหนมีโอกาสป่วยเป็นโรคมะเร็ง

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.013

ตัวอย่างของข้อมูล (Data )CRISP -DM 6 ข้ันตอน
ทบทวน



ตัวอย่างของการเข้าใจธุรกิจ 

 ตัวอย่างร้าน H&W CAFÉ ร้าน เบเกอรร่ี มีอาหารและเคร่ืองด่ืม มีระบบขายสินค้าด้วย
คอมพิวเตอร์ มีการบันทึกลงฐานในฐานข้อมูล ...ส่ิงท่ีเราสนใจหรือโจทย์ก็คือ ผู้ซ้ือสินค้าหรือลูกค้า แบ่ง
ออกเป็นออกเป็น 3 ประเภท 1. ทานท่ีร้าน 2. ส่ังกลับบ้าน 3. ส่ังผ่านแอป/เดริเวอร่ี

 เม่ือทราบลูกค้าแบ่งออกเป็นประเภท ร้านค้าก็สามารถสร้างโปรโมชันสินค้าให้ตรง
กับความต้องการของลูกค้าแต่ชะกลุ่ม

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.014

ตัวอย่างของข้อมูล (Data )CRISP -DM 6 ข้ันตอน
ทบทวน



2. ความเข้าใจข้อมูล (Data Understanding)  

 ข้ันตอนน้ีเร่ิมต้นด้วยการรวบรวมข้อมูล จากน้ันท าความเข้าใจ ตรวจสอบคุณภาพของข้อมูล และเลือก

ข้อมูลท่ีเก็บรวบรวมมาว่าจะใช้ข้อมูลใดบ้างในการวิเคราะห์

โดยในข้ันตอนน้ีเป็นการ รวบรวมข้อมูลท่ีเก่ียวข้อง ข้อมูลถูกต้องมีน่าเช่ือถือ ข้อมูลท่ีได้ต้องมีปริมาณ

มากเพียงพอ ข้อมูลท่ีได้ต้องมีความเหมาะสม และมีรายละเอียดเพียงพอต่อการน าไปวิเคราะห์ ตัวอย่างเช่น 

1. ข้อมูลการซ้ือสินค้าของแต่ละคนท้ังปี พ .ศ. 2567  

2. ข้อมูลผลการเรียนและการลงทะเบียนเรียนของนักศึกษาตลอดหลักสูตร 4 ปี เป็นต้น

ข้ันตอนท่ี 1 และ 2 สามารถท ากลับไปมาได้ เน่ืองจากการท าความเข้าใจธุรกิจท าให้เราเข้าใจข้อมูลมากข้ึน และการเข้าใจข้อมูลก็ท าให้
เราเข้าใจธุรกิจมากข้ึนเช่นกัน

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.015

ตัวอย่างของข้อมูล (Data )CRISP -DM 6 ข้ันตอน
ทบทวน



ตัวอย่าง การท าความเข้าใจข้อมูล 

 จาก ตย . งานวิจัย ได้มาจากฐานข้อมูลการส่ังอาหารของร้าน ต้ังแต่ ปี 2557 -25 67  (จ านวน 

หรือ ขนาดข้อมูลมีความส าคัญ ) จากตัวอย่างงานวิจัย ใช้ข้อมูล 37020 รายการ แยกเป็น 3 ชุด คือ

ชุดท่ี 1 น่ังทานท่ีร้าน ชุดท่ี 2 ส่ังกลับไปทานท่ีบ้าน และชุดท่ี 3 ส่ังผ่านเดลิเวอร่ี

ข้ันตอนท่ี 1 และ 2 สามารถท ากลับไปมาได้ เน่ืองจากการท าความเข้าใจธุรกิจท าให้เราเข้าใจข้อมูลมากข้ึน และการเข้าใจข้อมูลก็
ท าให้เราเข้าใจธุรกิจมากข้ึนเช่นกัน

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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ตัวอย่างของข้อมูล (Data )CRISP -DM 6 ข้ันตอน
ทบทวน



3. การเตรียมข้อมูล (Data preparation)  

 ข้ันตอนการเตรียมข้อมูล หมายถึง ข้ันตอนท้ังหมดท่ีจะท าเพ่ือให้ข้อมูลดิบท่ีเรารวบรวมมา 
กลายเป็นข้อมูลสมบูรณ์ท่ีพร้อมจะเข้าสู่โมเดลในข้ันตอนท่ี 4 ข้ันตอนน้ีจึงเป็นข้ันตอนท่ีต้องใช้เวลานาน
ท่ีสุด เน่ืองจากโมเดลท่ีได้จากการท าดาต้าไมน่ิงจะให้ผลลัพธ์ท่ีถูกต้องหรือไม่น้ันข้ึนอยู่กับคุณภาพของ
ข้อมูลท่ีใช้ เช่น การสร้างตาราง การลบข้อมูลท่ีไม่ต้องการออก การแปลงข้อมูลให้อยู่ในรูปแบบท่ีต้องการ 
เป็นต้น โดยประกอบไปด้วย 3 ข้ันตอนดังต่อไปน้ี

1) การคัดเลือกข้อมูล (Select Data) เลือกตาราง เลือกแอตทริบิวต์

              จากตัวอย่างงานวิจัย เลือกข้อมูลท่ีเก่ียวข้องกับการส่ังอาหาร ข้อมูลพนักงานไม่ได้เลือก

 2) การท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning)

 3) การแปลงข้อมูล (Data Transformation)

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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ตัวอย่างของข้อมูล (Data )CRISP -DM 6 ข้ันตอน
ทบทวน



4. การสร้างโมเดล (Modeling)

ในข้ันตอนน้ี เราจะเลือกและทดสองสร้างโมเดลหลาย ๆ แบบท่ีน่าจะสามารถแก้ไขปัญหา
ท่ีต้องการได้ จากน้ันค่อย ๆ ปรับค่าพารามิเตอร์ในแต่ละโมเดล เพ่ือให้ได้โมเดลท่ีเหมาะสมท่ีสุดมา
ใช้ในการแก้ไขปัญหา

หมายเหตุ  หากยังไม่ได้โมเดลท่ีพอใจ เราสามารถกลับไปเตรียมข้อมูลให้พร้อมมากกว่าน้ีได้ 
เน่ืองจากข้อมูลท่ีดี ก็จะท าให้ได้ผลลัพธ์ท่ีดีเช่นกัน ดังค ากล่าวท่ีว่า 
“Garbage in, Garbage out ” น่ันเอง

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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ตัวอย่างของข้อมูล (Data )CRISP -DM 6 ข้ันตอน
ทบทวน



5. การวัดประสิทธิภาพของโมเดล (Evaluation)

เราจะท าการวัดประสิทธิภาพของโมเดลท่ีได้จากข้ันตอนท่ี 4  เพ่ือวัดว่า
โมเดลมีประสิทธิภาพเพียงพอต่อการน าไปใช้งานแล้วหรือไม่ ซ่ึงโมเดลแต่ละ
ประเภทก็จะมีตัววัดประสิทธิภาพท่ีแตกต่างกันออกไป

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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ตัวอย่างของข้อมูล (Data )CRISP -DM 6 ข้ันตอน
ทบทวน



6. การน าโมเดลไปใช้งานจริง (Deployment)

เป็นการน าโมเดลท่ีเหมาะสมท่ีสุดไปใช้งานจริง เพ่ือวิเคราะห์และแก้ปัญหาท่ี
ต้องการ

*** ในข้ันตอนการสร้างโมเดล อาจจะต้องท าการสร้างโมเดลหลาย ๆ ตัว 
เพ่ือท่ีจะเลือกเอาผลลัพธ์หรือโมเดลท่ีเหมาะสม (ค่าความถูกต้อง + ความเร็ว) ท่ีสุดต่อ
การน าไปใช้งาน

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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ตัวอย่างของข้อมูล (Data )CRISP -DM 6 ข้ันตอน
ทบทวน



ตัวอย่างของข้อมูล (Data )
บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับท าเหมืองข้อมูล (Data Pre -
Processing)

บทท่ี 3

3.1 ความหมายและความส าคัญของเตรียมข้อมูลส าหรับ การท าเหมืองข้อมูล

3.1.1 ความหมายของข้อมูล

3.1.2 ประเภทของข้อมูล

3.1.3 แหล่งท่ีมาของข้อมูลส าหรับเหมืองข้อมูล

3.1.4 ลักษณะของข้อมูลท่ีเหมาะสมส าหรับเหมืองข้อมูล

3.1.5 การเตรียมข้อมูลส าหรับเหมืองข้อมูล

3.1.6 ตัวอย่างของข้อมูล (Data)

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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ตัวอย่างของข้อมูล (Data )3.1.1 ความหมายของข้อมูล

ข้อมูล หมายถึง ข่าวสาร เอกสาร ข้อเท็จจริงเก่ียวกับบุคคล ส่ิงของหรือเหตุการณ์ท่ีมีอยู่ในรูปของตัวเลข ภาษา ภาพ 
สัญลักษณ์ต่างๆ ท่ีมีความหมายเฉพาะตัว ซ่ึงยังไม่มีการประมวลไม่เก่ียวกับการน าไปใช้ได้อย่างมีประสิทธิภาพ (ไพโรจน์ คชชา , 
2542 ) พจนานุกรมฉบับราชบัณฑิตยสถาน (2525 ) ให้ความหมายของข้อมูล (Data)  หมายถึง ข้อเท็จจริงหรือส่ิงท่ีถือหรือ
ยอมรับว่าเป็นข้อเท็จจริง ส าหรับใช้เป็นหลักอนุมานหาความจริงหรือ การค านวณ
จากข้อความน้ีอธิบายความหมายของ "ข้อมูล" โดยอ้างอิงจาก 2 แหล่ง :

1. ไพโรจน์ คชชา (2542 ) ให้ความหมายว่าเป็นข้อมูลดิบท่ียังไม่ผ่านการประมวลผล ซ่ึงอาจอยู่ในรูปแบบต่างๆ เช่น :
•ตัวเลข
•ภาษา
•ภาพ
•สัญลักษณ์ต่างๆ

2.พจนานุกรมฉบับราชบัณฑิตยสถาน (2525 ) ให้ความหมายว่าเป็นข้อเท็จจริงท่ีสามารถน าไปใช้ :
•เป็นหลักในการหาความจริง
•ใช้ในการค านวณ

บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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นับจ านวน
นักศึกษาท่ี
ข้ึน – ลิฟต์ 
ในตึก 8

แหล่งข้อมู
ลอ่ืน ๆ เช่น 
งานวิจัย

1. ข้อมูลจากแหล่งปฐมภูมิ (Primary  source ) การ
เก็บรวบรวมข้อมูลจากแหล่งน้ี ผู้รวบรวมต้องไปเก็บ
จากต้นตอจริง ๆ ซ่ึงอาจได้จากการสัมภาษณ์วิธี นับ 
สังเกต ท าการทดลอง หรือสังเกตแบบสอบถามทาง
โปรยงหน่วย เป็นต้นข้อมูลท่ีรวบรวมได้จากแหล่งน้ี 
เรียกว่า ข้อมูลปฐมภูมิ (Primary  data) 

2. ข้อมูลจากแหล่งทุติยภูมิ (Secondary  source ) 
การเก็บรวบรวม

3.1.2 ลักษณะของข้อมูล
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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ข้อมูลท่ีต่อเน่ือง (Continuous  Data) คือข้อมูลท่ีสามารถมีค่าในช่วงหรือความกว้างท่ีไม่
ส้ินสุดและสามารถท่ีจะมีค่าทศนิยมได้ เป็นต้นไป ต่อไปน้ีคือตัวอย่างข้อมูลท่ีต่อเน่ือง

3.1.2 ลักษณะของข้อมูล
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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1. Qualitative  or Categorical  Data
• คุณภาพสินค้า ข้อมูลท่ีวัดได้คือ ดี หรือ เสีย
• การมีพันธบัตรครอบครอง ข้อมูลท่ีวัดได้คือ มี หรือ ไม่มี
• กลุ่มเลือด ข้อมูลท่ีวัดได้คือ A, B, O, AB

2. Quantitative  or Numerical  Data
•Discrete  data
•จ านวนนิสิตท่ีเข้ามาใช้บริการห้องสมุดในแต่ละวัน
•จ านวนหนังสือท่ียืมในห้องสมุด

3. Continuous  data
•ความสูง
•ค่าใช้จ่าย น้ าหนัก อายุ

ลักษณะของข้อมูล จ าแนกตามคุณภาพหรือปริมาณ

3.1.2 ลักษณะของข้อมูล
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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ประเภทของข้อมูลส าหรับเหมืองข้อมูล
1.ข้อมูลเชิงโครงสร้าง (Structured Data)

1. ข้อมูลท่ีถูกจัดเก็บในรูปแบบท่ีมีโครงสร้างชัดเจน เช่น ตารางฐานข้อมูล (Databases) หรือแผ่นงาน Excel
2. ตัวอย่าง: ข้อมูลยอดขายสินค้า , ข้อมูลลูกค้า , ข้อมูลสินค้าคงคลัง

2.ข้อมูลก่ึงโครงสร้าง (Semi -Structured Data)
1. ข้อมูลท่ีมีบางส่วนเป็นโครงสร้างแต่ไม่สมบูรณ์ เช่น XML, JSON
2. ตัวอย่าง: ข้อมูลจากไฟล์ JSON ของ API, ข้อมูลท่ีดึงมาจากเว็บ

3.ข้อมูลไม่มีโครงสร้าง (Unstructured Data)
1. ข้อมูลท่ีไม่มีโครงสร้างชัดเจน
2. ตัวอย่าง: ข้อความในโซ เชียลมีเดีย , อีเมล , รูปภาพ , วิดีโอ

4.ข้อมูลตามเวลา (Temporal Data)
1. ข้อมูลท่ีเปล่ียนแปลงตามเวลา
2. ตัวอย่าง: ข้อมูลสภาพอากาศรายวัน , ข้อมูลหุ้น

5.ข้อมูลเชิงพ้ืนท่ี (Spatial Data)
1. ข้อมูลท่ีเช่ือมโยงกับสถานท่ีหรือพ้ืนท่ี
2. ตัวอย่าง: ข้อมูล GPS, แผนท่ี

3.1.3 ประเภทของข้อมูลส าหรับเหมืองข้อมูล
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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ประเภทของข้อมูลตามลักษณะการเก็บ ดังน้ี

1. ได้จากการนับ (Counting  data  or Enumeration  data ) ซ่ึงข้อมูลจะมีลักษณะ
ไม่ต่อเน่ือง (Discrete  data )

2. ได้จากการช่ัง ตวง วัด (Measurement  data ) ซ่ึงข้อมูลจะมีลักษณะต่อเน่ือง 
(Continuous  data )

ประเภทของข้อมูลตามลักษณะการเก็บ ดังน้ี

3.1.3 ประเภทของข้อมูลส าหรับเหมืองข้อมูล
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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ประเภทของข้อมูลตามลักษณะการแสดงข้อเท็จจริงได้ดังน้ี
1. ข้อมูลเชิงคุณภาพ (Qualitative  data  หรือ Categorical  data ) เป็นข้อมูลท่ีแสดง

คุณลักษณะหรือลักษณะเฉพาะ ไม่สามารถวัดเป็นตัวเลขได้ เช่น เพศ สีผม สถานภาพสมรส 
เป็นต้น

2. ข้อมูลเชิงปริมาณ (Quantitative  data  หรือ Numerical  data ) เป็นข้อมูลท่ีแสดงค่าเป็น
ตัวเลข แบ่งออกเป็น   

 - ข้อมูลไม่ต่อเน่ือง (Discrete  data ) เป็นข้อมูลท่ีมีค่าเฉพาะจ านวนเต็ม เช่น จ านวนเด็ก 
จ านวนรถยนต์ เป็นต้น   
 - ข้อมูลต่อเน่ือง (Continuous  data ) เป็นข้อมูลท่ีสามารถมีค่าระหว่างตัวเลขได้อย่าง
ต่อเน่ือง เช่น น้ าหนัก ความสูง อุณหภูมิ เป็นต้น

ประเภทของข้อมูลตามลักษณะการแสดงข้อเท็จจริงได้ดังน้ี

3.1.3 ประเภทของข้อมูลส าหรับเหมืองข้อมูล
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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แหล่งท่ีมาของข้อมูลส าหรับ เหมืองข้อมูล (Data Mining) สามารถมาจากหลายท่ีข้ึนอยู่กับ
ประเภทของข้อมูลและวัตถุประสงค์ของการท าเหมืองข้อมูล ตัวอย่างแหล่งท่ีมาได้แก่
1. ฐานข้อมูล (Databases):

• ฐานข้อมูลเชิงสัมพันธ์ (Relational Databases)
• ฐานข้อมูล NoSQL เช่น MongoDB

2. คลังข้อมูล (Data Warehouses):
• ใช้รวบรวมข้อมูลจากแหล่งต่าง ๆ เพ่ือการวิเคราะห์

3. ข้อมูลบนเว็บ (Web Data):
• ข้อมูลท่ีรวบรวมจากเว็บไซต์ เช่น ข้อมูลจากโซ เชียลมีเดีย

4. ข้อมูลจากเซ็นเซอร์ (Sensor Data):
• ข้อมูลท่ีได้รับจากอุปกรณ์ IoT หรือเซ็นเซอร์ต่าง ๆ

5. ข้อมูลธุรกรรม (Transaction Data):
• ข้อมูลท่ีเกิดข้ึนจากการท าธุรกรรม เช่น การซ้ือขายสินค้า

3.1.4 แหล่งท่ีมาของข้อมูลส าหรับเหมืองข้อมูล
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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ลักษณะของข้อมูลท่ีเหมาะสมส าหรับเหมืองข้อมูล ต้องมีลักษณะดังน้ี

1. มีปริมาณเพียงพอ (Sufficient Volume):
• ข้อมูลต้องมีขนาดเพียงพอท่ีจะช่วยให้สามารถวิเคราะห์และหาแบบแผนได้

2. มีความหลากหลาย (Variety):
• ข้อมูลท่ีหลากหลายช่วยให้ได้ผลลัพธ์ท่ีครอบคลุม

3. มีคุณภาพ (Data Quality):
• ข้อมูลต้องครบถ้วน ไม่มีค่าท่ีขาดหาย (Missing Values) และไม่มีความผิดพลาด (Errors)

4. ข้อมูลต้องเป็นปัจจุบัน (Timeliness):
• ข้อมูลควรทันสมัยและสะท้อนสถานการณ์ปัจจุบัน

5. มีการเก็บข้อมูลอย่างต่อเน่ือง (Continuity):
• ข้อมูลท่ีถูกบันทึกต่อเน่ืองช่วยให้วิเคราะห์แนวโน้มได้

3.1.4 แหล่งท่ีมาของข้อมูลส าหรับเหมืองข้อมูล
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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การเตรียมข้อมูล (Data Preparation ) ซ่ึงเป็นกระบวนการหน่ึงท่ีจ าเป็นต้องท าก่อนท่ี
จะน าข้อมูลดิบ (Raw Data) ไปใช้งานหรือวิเคราะห์ต่อไป โดยมีรายละเอียดดังน้ีเราอาจ
พิจารณาการท า เตรียมข้อมูลเป็นระบบอย่างหน่ึง ท่ีมี input  เป็นข้อมูลดิบ และมี output  เป็น
ข้อมูลท่ีอยู่ในรูปแบบท่ีพร้อมน าไปใช้งานต่อไปได้ทันที (tidy  data : ความหมาย ) โดยมากแล้ว 
การน าข้อมูลไปใช้งานต่อมักจะเป็นการน าไปใหลดเข้าจานข้อมูล หรือน าไปวิเคราะห์หาค าตอบอย่าง
ใดอย่างหน่ึงภาพยังแสดงให้เห็นกระบวนการเปล่ียนแปลงจาก Raw Data ผ่านข้ันตอน Data 
Preparation  จนกลายเป็น Tidy  Data ท่ีพร้อมน าไปใช้งานต่อไป

Row data Tiny data
Data

Preparation

ไฟล์ .csv , ไฟล์ .xlsx ,  ไฟล์ ฐานข้อมูล ฯลฯ

3.1.5 การเตรียมข้อมูลส าหรับเหมืองข้อมูล
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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การเตรียมข้อมูลถือเป็นกระบวนการท่ีส าคัญมากอย่างหน่ึงใน การท า เหมืองข้อมูล หากการ
เตรียมข้อมูลท าได้ไม่ดี มีโอกาสสูงท่ีจะก่อให้เกิดความเสียหายในข้ันตอนอ่ืน ๆ อาจส่งผลให้ผลการ
วิเคราะห์ หรือการตีความจากการน าข้อมูลไปใช้ ผิดเพ้ียนไป

 ในบทน้ีจะช่วยให้นิสิตสามารถท าการเตรียมข้อมูลได้อย่างมีประสิทธิภาพมากข้ึน ลดงานใน
อนาคต และได้ประโยชน์สูงสุดจากการเตรียมข้อมูลสรุปได้ว่า เน้ือหาดังกล่าวเน้นย้ าถึงความส าคัญ
ของการเตรียมข้อมูลให้ถูกต้องเหมาะสม เพ่ือผลลัพธ์ท่ีน่าเช่ือถือและมีประสิทธิภาพมากข้ึน

1) ความส าคัญของการเตรียมข้อมูลส าหรับเหมืองข้อมูล

3.1.5 การเตรียมข้อมูลส าหรับเหมืองข้อมูล
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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ปัญหาต่าง ๆ ท่ีอาจพบในข้อมูล ซ่ึงถือเป็นข้ันตอนก่อนท าการหาข้อมูล ประกอบด้วย 
1. ข้อมูลไม่สมบูรณ์ (incomplete  data ) เช่น ค่าของคุณลักษณะบางตัวขาดหายไป (miห

sing  value ) บางคุณลักษณะท้ังลักษณะหรือบางค่าขาด รวมถึงค่าของข้อมูล
2. ข้อมูลรบกวน (noisy  data ) เช่น ข้อมูลมีค่าผิดพลาด (error ) หรือมีค่าผิดปกติ 

(Outliers )  
3. ข้อมูลไม่สอดคล้อง (Inconsistent  data ) เช่น ข้อมูลเดียวกัน แต่ต่างชุดกัน หรือใช้ค่าแทน

ซ่ึงปัญหาเหล่าน้ีต้องได้รับการแก้ไขก่อนน าข้อมูลไปใช้งาน เพ่ือให้การวิเคราะห์ข้อมูลมีความ
ถูกต้องและน่าเช่ือถือมากข้ึน

1) ความส าคัญของการเตรียมข้อมูลส าหรับเหมืองข้อมูล (ต่อ…)

3.1.5 การเตรียมข้อมูลส าหรับเหมืองข้อมูล
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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2) ข้ันตอนการเตรียมข้อมูลส าหรับเหมืองข้อมูล มีข้ันตอนดังน้ี

1. การรวบรวมข้อมูล (Data Collection):
• Data Integration  เป็นข้ันตอนการรวมแหล่งข้อมูล ซ่ึงมีข้อมูล หลายแหล่งมารวมไว้ท่ีเดียวกัน น าข้อมูลจาก

แหล่งต่าง ๆ มาเก็บรวมไว้
2. การท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning):

• Data Cleaning  เป็นข้ันตอนส าหรับการคัดข้อมูลท่ีเป็นส่วนรบกวน หรือข้อมูลท่ีไม่เก่ียวข้องออกไป จัดการข้อมูลท่ี
ซ้ าซ้อน หรือข้อมูลท่ีขาดหาย

3. การเปล่ียนรูปข้อมูล (Data Transformation):
• Data Transformation  เป็นข้ันตอนการแปลงข้อมูลในข้ันตอนการ คัดเลือก ให้เหมาะส าหรับข้ันตอนการท่ีเหมือง

ข้อมูลData Reduction  เป็นข้ันตอนการลดมิติข้อมูล , แปลงข้อมูลให้อยู่ในรูปแบบท่ีเหมาะสม เช่น 
Normalization

4. การคัดเลือกคุณลักษณะ (Feature Selection):
• เลือกเฉพาะคุณลักษณะส าคัญท่ีใช้ในกระบวนการเหมืองข้อมูล

3.1.5 การเตรียมข้อมูลส าหรับเหมืองข้อมูล
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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การเก็บรวบรวมข้อมูล
 เป็นกระบวนการท่ีจะให้ได้มาซ่ึงข้อมูลท่ีจะน าไปวิเคราะห์ต่อไป - ข้อมูลท่ีได้มาใน
ข้ันตอนน้ีจะเรียกว่า ข้อมูลดิบ (Raw Data) และจากท่ีทราบว่า การเก็บรวบรวม
ข้อมูลเป็นข้ันตอนแรกและข้ันตอนท่ีส าคัญของการวิเคราะห์ข้อมูล ดังน้ันการ
ด าเนินงานในข้ันตอนน้ีต้องมีการวางแผนการเก็บรวบรวมข้อมูลอย่างรอบคอบ และ
ต้องทราบด้วยว่าข้อมูลท่ีต้องการน้ันเป็นข้อมูลชนิดใด มาจากแหล่งใด เพ่ือให้ได้ข้อมูล
ท่ีถูกต้องตามจุดประสงค์มากท่ีสุด

3.1.5 การเตรียมข้อมูลส าหรับเหมืองข้อมูล
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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• ข้อมูลการเกิดอุบัติเหตุทางจราจรของ กทม . ปี 2566
• ข้อมูลการลงทะเบียนของนักศึกษาสาขาวิชาวิทยาการคอมพิวเตอร์
• ข้อมูลการส่ังซ้ือสินค้าออนไลน์
• ข้อมูลประวัติพนักงาน

3.1.6 ตัวอย่างของข้อมูล (Data  Examples )
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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ตัวอย่างข้อมูล : ข้อมูลการส่ังซ้ือสินค้า

3.1.6 ตัวอย่างของข้อมูล (Data  Examples )
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.037



ตัวอย่างข้อมูล : ข้อมูลลูกค้า

3.1.6 ตัวอย่างของข้อมูล (Data  Examples )
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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ตัวอย่างข้อมูล : ข้อมูลสินค้าคงเหลือ

3.1.6 ตัวอย่างของข้อมูล (Data  Examples )
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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ตัวอย่างของข้อมูล (Data )

3.2 การน าเข้าข้อมูล (Data Import)

3.2 การน าเข้าข้อมูล (Data Import)
3.2.1 แนะน าวิธีการน าเข้าข้อมูลจากแหล่งต่างๆ ด้วย Python

3.2.2 การน าเข้าจากไฟล์ CSV

3.2.3 การน าเข้าจากไฟล์ Excel

3.2.4 การเช่ือมต่อและน าเข้าข้อมูลจากฐานข้อมูล (MySQL, SQLite, PostgreSQL)

3.2.5 การอ่านข้อมูลจาก APIs หรือ Web Scraping

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.040

บทท่ี 3



ตัวอย่างของข้อมูล (Data )
3.2.1  แนะน าวิธีการน าเข้าข้อมูลจากแหล่งต่าง ๆ 
ด้วย Python

การน าเข้าข้อมูลด้วย Python สามารถท าได้จากแหล่งต่างๆ 
เช่น ไฟล์ csv, excel, Text , ฐานข้อมูล, API, หรือแม้แต่เว็บเพจ 
โดยใช้ไลบรารีท่ีเหมาะสมกับแหล่งข้อมูลน้ัน ๆ ต่อไปน้ีเป็นตัวอย่าง
ส าหรับการน าเข้าข้อมูลจากแหล่งข้อมูลท่ีพบบ่อย

บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.041



ตัวอย่างของข้อมูล (Data )

3.2.2 การน าเข้าจากไฟล์ CSV

1. ไฟล์ (CSV, Excel, JSON, Text)

import pandas as pd

# อ่านไฟล์ CSV

df = pd.read_csv ("data.csv")

print( df.head ())

ไฟล์ CSV

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.042

บทท่ี 3



ตัวอย่างของข้อมูล (Data )

3.2.3 การน าเข้าจากไฟล์ Excel

1. ไฟล์ (CSV, Excel, JSON, Text)

import pandas as pd

# อ่านไฟล์ Excel

df = pd.read_excel ("data.xlsx", sheet_name ="Sheet 1")

print( df.head ())

ไฟล์ Excel

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.043

บทท่ี 3



ตัวอย่างของข้อมูล (Data )

3.2.3 การน าเข้าจากไฟล์ CSV

1. ไฟล์ (CSV, Excel, JSON, Text)

import pandas as pd

# อ่านไฟล์ JSON

df = pd.read_json ("data.json ")

print( df.head ())

ไฟล์ JSON

บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.044



ตัวอย่างของข้อมูล (Data )

3.2.3 การน าเข้าจากไฟล์ Text

1. ไฟล์ (CSV, Excel, JSON, Text)

# อ่านไฟล์ข้อความ

with open("data.txt", "r") as file:

data = file.readlines ()

print(data)

ไฟล์ Text

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.045

บทท่ี 3



ตัวอย่างของข้อมูล (Data )
3.2.4 การเช่ือมต่อและน าเข้าข้อมูลจากฐานข้อมูล 
(MySQL, SQLite, PostgreSQL)

import pymysql

import pandas as pd

# การเช่ือมต่อ MySQL

connection = pymysql.connect (host="localhost", user="root", password="", database=" your_database ")

query = "SELECT * FROM your_table "

# ใช้ Pandas เพ่ือดึงข้อมูล

df = pd.read_sql (query, connection)

print( df.head ())

connection.close ()

ฐานข้อมูล MySQL

บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.046



ตัวอย่างของข้อมูล (Data )
3.2.4 การเช่ือมต่อและน าเข้าข้อมูลจากฐานข้อมูล 
(MySQL, SQLite, PostgreSQL)

import sqlite 3

import pandas as pd

# การเช่ือมต่อ SQLite

connection = sqlite 3.connect(" database.db ")

query = "SELECT * FROM your_table "

# ใช้ Pandas เพ่ือดึงข้อมูล

df = pd.read_sql (query, connection)

print( df.head ())

connection.close ()

ฐานข้อมูล SQLite

บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.047



ตัวอย่างของข้อมูล (Data )
3.2.5 การอ่านข้อมูลจาก APIs หรือ Web 
Scraping

import requests

from bs 4 import BeautifulSoup

# ดึง HTML จากเว็บเพจ

url = "https://example.com"

response = requests.get (url )

soup = BeautifulSoup (response.text , "html.parser ")

# ดึงข้อมูลตามโครงสร้าง HTML

data = soup.find_all ("p")  # ตัวอย่าง: ดึงข้อมูลจากแท็ก <p>

for item in data:

print( item.text )

เว็บเพจ (Web 
Scraping)

บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.048



ตัวอย่างของข้อมูล (Data )
3.2.5 การอ่านข้อมูลจาก APIs หรือ Web 
Scraping

import requests

import pandas as pd

# ดึงข้อมูลจาก API

url = "https://api.example.com/data"

response = requests.get (url )

# แปลงข้อมูล JSON เป็น Pandas DataFrame

data = response.json ()

df = pd.DataFrame (data)

print( df.head ())

API

บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.049



ตัวอย่างของข้อมูล (Data )
3.3 การส ารวจข้อมูล (Data Exploration)

3.3  การส ารวจข้อมูล (Data Exploration)

3.3.1 การตรวจสอบข้อมูลเบ้ืองต้น

o การดูตัวอย่างข้อมูล (head)

o การตรวจสอบขนาดของข้อมูล (shape)

o การดูสถิติพ้ืนฐาน (describe)

3.3.2 การตรวจสอบค่าท่ีขาดหาย (missing values)

3.3.3 การตรวจสอบข้อมูลซ้ าซ้อน (duplicate data)

บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.050



ตัวอย่างของข้อมูล (Data )
3.3.1 การตรวจสอบข้อมูลเบ้ืองต้น

3.3.1 การตรวจสอบข้อมูลเบ้ืองต้น

o การดูตัวอย่างข้อมูล

o การตรวจสอบขนาดของข้อมูล (shape)

o การดูสถิติพ้ืนฐาน (describe)

บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.050



import pandas as pd
data = pd.DataFrame ({

"รหัสสินค้า": ["PROD 001 ", "PROD002 ", "PROD003 ", "PROD004 "],
"ช่ือสินค้า": ["โบ๊ตบุ๊ค", "สมาร์ทโฟน", "ทีวี", "แท็บเล็ต"],

  "ประเภท": ["อิเล็กทรอนิกส์", "อิเล็กทรอนิกส์", "อิเล็กทรอนิกส์", 
"อิเล็กทรอนิกส์"],
  "ราคา": [25000 , 20000 , 40000 , 10000 ],
  "จ านวนคงเหลือ": [50 , 30 , 15 , 40 ]

})
print (data )

# File : dm_prepareData 01 .py
# Developer : Asst. Prof. Dr. Nattapong Songneam
# Create date : 15.01.2025
# Last Modified : 15.01.2025

dm_prepareData 01 .pyLec 03 _prepareData 01 _printData.py

การเตรียมข้อมูลด้วยไลบรารี 
Pandas

3.3.1 การตรวจสอบข้อมูลเบ้ืองต้น : การดูตัวอย่างข้อมูล
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.052

pip install pandas



3.3.1 การตรวจสอบข้อมูลเบ้ืองต้น : การดูตัวอย่างข้อมูล
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.053

dm_prepareData 01 .pyLec 03 _prepareData 01 _printData.py



import pandas as pd
data = pd.DataFrame ({

"รหัสสินค้า": ["PROD 001 ", "PROD 002 ", "PROD 003 ", "PROD 004 "],
"ช่ือสินค้า": ["โบ๊ตบุ๊ค", "สมาร์ทโฟน ", "ทีวี", "แท็บ เล็ต"],

  "ประเภท ": ["อิเล็กทรอนิกส์ ", "อิเล็กทรอนิกส์ ", "อิเล็กทรอนิกส์ ", "อิเล็กทรอนิกส์ "],
  "ราคา": [25000 , 20000 , 40000 , 10000 ],
  "จ านวนคงเหลือ ": [50 , 30 , 15 , 40 ]

})
# ระบุช่ือไฟล์ Excel ท่ีต้องการบันทึก
excel_file_path = 'C:\ AppServ \ www\ Python_DataMining \ data 01 .xlsx'
# บันทึก DataFrame ลงในไฟล์ Excel
data .to_excel (excel_file_path , index =False )
print (f"บันทึกข้อมูลลงในไฟล์ Excel ส าเร็จ : {excel_file_path }")

3.3.1 การตรวจสอบข้อมูลเบ้ืองต้น : การดูตัวอย่างข้อมูล
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.054

dm_prepareData 01 .pyLec 03 _prepareData 02 _printData.py

pip install openpyxl

อย่าลืม ติดต้ังส าหรับ xlsx



& C:/Users/ASUS/AppData/Local/Microsoft/WindowsApps/python3.11.exe 
d:/Data_Mining_Project/Lec03_prepareData02_printData.py

pip install openpyxl





import pandas as pd
data = pd.DataFrame ({

"รหัสสินค้า": ["PROD 001 ", "PROD 002 ", "PROD 003 ", "PROD 004 "],
"ช่ือสินค้า": ["โบ๊ตบุ๊ค", "สมาร์ทโฟน ", "ทีวี", "แท็บ เล็ต"],

  "ประเภท ": ["อิเล็กทรอนิกส์ ", "อิเล็กทรอนิกส์ ", "อิเล็กทรอนิกส์ ", "อิเล็กทรอนิกส์ "],
  "ราคา": [25000 , 20000 , 40000 , 10000 ],
  "จ านวนคงเหลือ ": [50 , 30 , 15 , 40 ]

})
# ระบุช่ือไฟล์ Excel ท่ีต้องการบันทึก
excel_file_path = 'C:\ AppServ \ www\ Python_DataMining \ data 01 .xlsx'
# บันทึก DataFrame ลงในไฟล์ Excel
data .to_excel (excel_file_path , index =False )
print (f"บันทึกข้อมูลลงในไฟล์ Excel ส าเร็จ : {excel_file_path }")

3.3.1 การตรวจสอบข้อมูลเบ้ืองต้น : การดูตัวอย่างข้อมูล
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.055

dm_prepareData 01 .pyLec 03 _prepareData 02 _printData.py

data01 .xlsx



ตัวอย่างท่ี 3.2 การเตรียมข้อมูลด้วย Python เพ่ือบันทึกลงในไฟล์ excelตัวอย่างท่ี 3.3  : จงเตรียมข้อมูลการส่ังซ้ือสินค้าด้วย Python

3.3.1 การตรวจสอบข้อมูลเบ้ืองต้น : การดูตัวอย่างข้อมูล
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.056



import pandas as pd
data = pd.DataFrame ({

"วันท่ี": pd.to_datetime (["2023 -07 -20 ", "2023 -07 -21 ", "2023 -07 -22 ", "2023 -07 -23 "]),
"ลูกค้า": ["นายสมชาย ", "นางสมหญิง ", "นายสมชาย ", "นางสมหญิง "],

  "รายการ": ["ซ้ือคอมพิวเตอร์ ", "ซ้ือโทรศัพท์มือถือ ", "ซ้ือทีวี", "ซ้ือแท็บ เล็ต"],
  "ยอดเงิน ": [15000 , 20000 , 40000 , 10000 ]

})
print (data )

ตัวอย่างท่ี 3.2 การเตรียมข้อมูลด้วย Python เพ่ือบันทึกลงในไฟล์ excelตัวอย่างท่ี 3.4  : จงเตรียมข้อมูลรายช่ือลูกค้าด้วย Python

3.3.1 การตรวจสอบข้อมูลเบ้ืองต้น : การดูตัวอย่างข้อมูล
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.057

dm_prepareData 01 .pyLec 03 _prepareData 03 _printData.py



รหัส ช่ือ-สกุล เพศ อายุ ท่ีอยู่ อีเมล

CUS001 นายสมชาย ชาย 35 123  ถนนสุขสวัสด์ิ แขวงรัชดา somchai@example.com

CUS002 นางสมหญิง หญิง 28 456 หมู่บ้านพัฒนา ด่า บลลาดพร้าว somying@example.com

CUS003 นายวรรธนะ ชาย 45 789  ถนนรามค าแหง แขวงหัวหมาก worathanon@example.com

ตัวอย่างข้อมูล : ข้อมูลรายช่ือลูกค้า

ตัวอย่างท่ี 3.2 การเตรียมข้อมูลด้วย Python เพ่ือบันทึกลงในไฟล์ excelตัวอย่างท่ี 3.4  : จงเตรียมข้อมูลรายช่ือลูกค้าด้วย Python

3.3.1 การตรวจสอบข้อมูลเบ้ืองต้น : การดูตัวอย่างข้อมูล
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.058



ตัวอย่างท่ี 3.2 การเตรียมข้อมูลด้วย Python เพ่ือบันทึกลงในไฟล์ excelตัวอย่างท่ี 3.4  : จงเตรียมข้อมูลรายช่ือลูกค้าด้วย Python

3.3.1 การตรวจสอบข้อมูลเบ้ืองต้น : การดูตัวอย่างข้อมูล
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.059
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Data01 .xlsx

Pythonตัวอย่างท่ี 3.2 การเตรียมข้อมูลด้วย Python เพ่ือบันทึกลงในไฟล์ excelตัวอย่างท่ี 3.5 การอ่านข้อมูลจากไฟล์ excel ด้วย Python

3.3.1 การตรวจสอบข้อมูลเบ้ืองต้น : การดูตัวอย่างข้อมูล
บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.060

# File : dm_prepareData 04 .py
# Developer : Asst. Prof. Dr. Nattapong Songneam
# Create date : 15.01.2025
# Last Modified : 15.01.2025

import pandas as pd

# ระบุช่ือไฟล์ Excel ท่ีต้องการอ่าน
excel_file_path = 'C:\ AppServ \ www\ Python_DataMining \ data 01 .xlsx'
# อ่านข้อมูลจากไฟล์ Excel เข้าสู่ DataFrame
data = pd.read_excel (excel_file_path )
# แสดงข้อมูล
print (data )

dm_prepareData 01 .pyLec 03 _prepareData 04 _readData.py



ตัวอย่างท่ี 3.2 การเตรียมข้อมูลด้วย Python เพ่ือบันทึกลงในไฟล์ excelตัวอย่างท่ี 3.5 การอ่านข้อมูลจากไฟล์ excel ด้วย Python
# File : dm_prepareData 04 .py
# Developer : Asst. Prof. Dr. Nattapong Songneam
# Create date : 15.01.2025
# Last Modified : 15.01.2025

dm_prepareData 01 .pyLec 03 _prepareData 04 _readData.py

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.061



เม่ืออ่านข้อมูลจากไฟล์ Excel ด้วย Pandas  แล้วสามารถ
ใช้ shape  เพ่ือดูขนาดของ DataFrame  ซ่ึงรวมถึงจ านวนแถวและ
คอลัมน์

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.3.1 การตรวจสอบข้อมูลเบ้ืองต้น : การตรวจสอบขนาดของข้อมูล (shape)

ตัวอย่างท่ี 3.2 การเตรียมข้อมูลด้วย Python เพ่ือบันทึกลงในไฟล์ excelตัวอย่างท่ี 3.6 การนับจ านวนแถวของข้อมูลด้วย Python

บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.062

Data01 .xlsx

import pandas as pd

# ระบุช่ือไฟล์ Excel ท่ีต้องการอ่าน
excel_file_path = 'C:\ AppServ \ www\ Python_DataMining \ data 01 .xlsx'
# อ่านข้อมูลจากไฟล์ Excel เข้าสู่ DataFrame
data = pd.read_excel (excel_file_path )
# แสดงจ านวนแถวและคอลัมน์
print ("จ านวนแถวและคอลัมน์ :")
print (data .shape )
# แสดงข้อมูล
print ("\ nข้อมูล:")
print (data )
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import pandas as pd
# ระบุช่ือไฟล์ Excel ท่ีต้องการอ่าน
excel_file_path = 'C:\ AppServ \ www\ Python_DataMining \ data 01 .xlsx'
# อ่านข้อมูลจากไฟล์ Excel เข้าสู่ DataFrame
data = pd.read_excel (excel_file_path )
# เก็บข้อมูลแถวและคอลัมน์
row = data .shape [0] # จ านวนแถว
col = data .shape [1] # จ านวนคอลัมน์
# แสดงข้อมูลแถวและคอลัมน์
print (f"จ านวนแถว : {row}")
print (f"จ านวนคอลัมน์ : {col }")
# แสดงข้อมูล
print ("\ nข้อมูล:")
print (data )

Data01 .xlsx

ในตัวอย่างน้ี , เราใช้ shape  เพ่ือดึงจ านวนแถวและคอลัมน์ของ 
DataFrame และเก็บในตัวแปร row และ col ตามล าดับ . จากน้ันเราแสดงผล
ลัพธ์ออกทางหน้าจอ . คุณสามารถใช้ตัวแปร row และ col ในการน าไปใช้ต่อได้
ตามความต้องการของคุณ .

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.3.1 การตรวจสอบข้อมูลเบ้ืองต้น : การตรวจสอบขนาดของข้อมูล (shape)

ตัวอย่างท่ี 3.2 การเตรียมข้อมูลด้วย Python เพ่ือบันทึกลงในไฟล์ excelตัวอย่างท่ี 3.7 แสดงจ านวนแถวของข้อมูลในตัวแปร row, col ด้วย Python

บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.063
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pip install openpyxl

อย่าลืม ติดต้ังส าหรับ xlsx

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.3.1 การตรวจสอบข้อมูลเบ้ืองต้น : การดูสถิติพ้ืนฐาน (describe)  : บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.064



Data01 .xlsx

เพ่ือหาค่าเฉล่ีย (mean), ค่าสูงสุด (maximum), และค่าต่ าสุด 
(minimum) ของราคาสินค้าจาก DataFrame ท่ีมีข้อมูลเก่ียวกับสินค้า คุณ
สามารถใช้ฟังก์ชันทางสถิติของ Pandas ได้ดังน้ี :
 ในตัวอย่างน้ี , เราใช้ฟังก์ชัน mean, max, และ min ของ Pandas 
เพ่ือหาค่าเฉล่ีย , ค่าสูงสุด , และค่าต่ าสุดของคอลัมน์ 'ราคา ' ใน DataFrame . 
ผลลัพธ์จะถูกแสดงออกทางหน้าจอ .

ตัวอย่างท่ี 3.2 การเตรียมข้อมูลด้วย Python เพ่ือบันทึกลงในไฟล์ excelตัวอย่างท่ี 3.8 การหาค่าเฉล่ีย ค่าสูงสุด ต่ าสุดของข้อมูลใน excel ด้วย Python

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.3.1 การตรวจสอบข้อมูลเบ้ืองต้น : การดูสถิติพ้ืนฐาน (describe)  : บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 )

import pandas as pd
# ระบุช่ือไฟล์ Excel ท่ีต้องการอ่าน
excel_file_path = 'C:\ AppServ \ www\ Python_DataMining \ data 01 .xlsx'
# อ่านข้อมูลจากไฟล์ Excel เข้าสู่ DataFrame
data = pd.read_excel (excel_file_path )
# หาค่าเฉล่ีย , ค่าสูงสุด , และค่าต่ าสุดของราคาสินค้า
mean_price = data ['ราคา'].mean ()
max_price = data ['ราคา'].max ()
min_price = data ['ราคา'].min()
# แสดงผลลัพธ์
print (f"ค่าเฉล่ียราคา : {mean_price :.2f}")
print (f"ค่าสูงสุดของราคา : {max_price }")
print (f"ค่าต่ าสุดของราคา : {min_price }")

ผลลัพธ์
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การเตรียมข้อมูลด้วย PythonForms of data pre -processing บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.066



การแทนท่ีค่าข้อมูลท่ีหายไปหรือไม่ถูกต้อง โดยมีรายละเอียดดังน้ี Replace  Value
 - ข้อมูลจากหลาย ๆ ฐานข้อมูลมักจะเกิดปัญหาข้อมูลไม่ตรงกัน
 - ข้อมูลท้ังตัวหนังสือ กรุงเทพมหานคร , กรุงเทพ , กรุงเทพฯ หรือ ก.ท.ม. 
 - สายการศึกษา สายอาชีพ , อาชีพ, สาขา, นักเรียนปราย หรือ ปวช .

ต้องท าการปรับเปล่ียนข้อมูลให้ตรงกันก่อนน าไปใช้งานต่อการปรับเปล่ียนรูปแบบให้ข้อมูล
ตรงกันจะช่วยให้ข้อมูลมีความสม่ าเสมอและถูกต้องมากข้ึน สามารถน าไปใช้วิเคราะห์หรือ
ประมวลผลได้อย่างมีประสิทธิภาพ

ตัวอย่างท่ี 3.2 การเตรียมข้อมูลด้วย Python เพ่ือบันทึกลงในไฟล์ excelReplace missing value

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.3.2 การตรวจสอบค่าท่ีขาดหาย (missing values) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.067



การแทนค่า (Replace  Value ) เป็นกระบวนการท่ีใช้เพ่ือแทนค่าท่ีมีอยู่ใน
ชุดข้อมูลด้วยค่าอ่ืน ๆ ท่ีเราต้องการ การแทนค่าสามารถท าได้เพ่ือแก้ไขข้อมูล
ผิดพลาด , การท า ความสะอาดข้อมูล , หรือปรับแต่งข้อมูลให้เหมาะสมกับการ
วิเคราะห์ . ต่อไปน้ีคือตัวอย่างการแทนค่าใน Python  โดยใช้ไลบรารี pandas :

OutlierReplace missing value

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.3.2 การตรวจสอบค่าท่ีขาดหาย (missing values) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.068



import pandas as pd
# สร้าง DataFrame ตัวอย่าง
data = {' ช่ือ': ['John', 'Alice', 'Bob', 'Charlie', 'David'],

'อายุ': [25 , 28 , None , 35 , 30 ],
'เงินเดือน': [50000 , 60000 , 45000 , 70000 , None ]}

df = pd.DataFrame (data)
# แสดง DataFrame ก่อนการแทนค่า
print("DataFrame ก่อนการแทนค่า:")
print( df )
# แทนค่าของคอลัมน์ 'อายุ' ท่ีมีค่าเป็น None ด้วยค่าเฉล่ีย
df['อายุ'] = df ['อายุ'].fillna (df ['อายุ'].mean())
# แทนค่าของคอลัมน์ 'เงินเดือน' ท่ีมีค่าเป็น None ด้วยค่ามัธยฐาน
df['เงินเดือน'] = df ['เงินเดือน'].fillna (df['เงินเดือน'].median())
# แสดง DataFrame หลังการแทนค่า
print("\nDataFrame หลังการแทนค่า:")
print( df )

Outlierตัวอย่างท่ี 3.9 Replace missing value

ผลลัพธ์

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.3.2 การตรวจสอบค่าท่ีขาดหาย (missing values) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.069

dm_prepareData 01 .pyLec 03 _prepareData 08 _ReplaceValues.py



• เราใช้ fillna () เพ่ือแทนค่าท่ีเป็น None  หรือ NaN 
ด้วยค่าเฉล่ีย (ส าหรับคอลัมน์ 'อายุ') และค่ามัธย
ฐาน (ส าหรับคอลัมน์ 'เงินเดือน ').

• mean () ใช้เพ่ือค านวณค่าเฉล่ียของคอลัมน์ 'อายุ'.
• median () ใช้เพ่ือค านวณค่ามัธยฐานของคอลัมน์ 

'เงินเดือน '.

การแทนค่ามีประโยชน์มากในการจัดการข้อมูลท่ีขาดหาย , ข้อมูลผิดพลาด , หรือข้อมูลท่ีไม่เหมาะสม
ส าหรับการวิเคราะห์ .

วิเคราะห์ผลลัพธ์

Outlierตัวอย่างท่ี 3.9 Replace missing value

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.3.2 การตรวจสอบค่าท่ีขาดหาย (missing values) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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3.4.1 การจัดการค่าท่ีขาดหาย (Missing Data):

o การเติมค่าท่ีขาดหายด้วยค่าเฉล่ีย , มัธยฐาน, หรือค่าท่ีเหมาะสม

o การลบแถวหรือคอลัมน์ท่ีมีข้อมูลหายไปมากเกินไป

3.4.2  การจัดการค่าผิดปกติ (Outliers):

o การค้นหาและก าจัดค่าผิดปกติ

o การใช้เทคนิค IQR (Interquartile Range) ในการตรวจจับ outliers

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.071

ตัวอย่างของข้อมูล (Data )
3.4 การท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning)

บทท่ี 3
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นักวิทยาศาสตร์ข้อมูล (Data Scientist) ท่ีท างานจริงส่วน
ใหญ่ใช้เวลากว่า 80 % ในการ Clean ข้อมูล และใช้อีก 20 % ท่ี
เหลือในการสร้างโมเดล การ Clean ข้อมูลน้ี เปรียบเหมือนการ
ท าอาหาร เม่ือเรามีวัตถุดิบ นอกจากการคัดสรรวัตถุดิบอย่างพิถีพิถัน
แล้ว เรายังต้องน าวัตถุดิบน้ันมาท าความสะอาด ปลอกเปลือก ตัดแต่ง
ส่วนท่ีเน่าเสียออก ห่ันให้เป็นรูปร่างท่ีพร้อมปรุง และอีกหลากหลาย
ข้ันตอน เพ่ือให้อาหารจานน้ันถูกปรุงออกมาอย่างดีท่ีสุด

Outlierการท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning)

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.4 การท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.072
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เหตุผลท่ีข้อมูลไม่สะอาดน้ัน มีท่ีมาได้จากหลากหลายสาเหตุ 
ต้ังแต่การพิมพ์ผิด พิมพ์ตก เคร่ืองมือเกิด Error หรือ ข้อมูลตัวเลขท่ีมี
ความเป็นไปได้น้อยมาก เช่น คนอายุ 120 ปี หรือ ส่วนสูง 230 ซม . 
เป็นต้น ซ่ึงในทางเทคนิคจะเรียกว่าข้อมูลท่ีอยู่นอกกลุ่มว่า “Outlier ” 
ดังน้ัน Data Scientist ท่ีดีน้ันจ าเป็นต้องแสดงให้เจ้าของข้อมูลน้ัน
เข้าใจว่า การ Clean Data น้ันเป็นข้ันตอนท่ียาก ส าคัญ และใช้
เวลานาน เพราะนอกจากการหาค าจ ากัดความของ “ความไม่สะอาด ” 
ของข้อมูลแล้ว เรายังต้องหาวิธีจัดการกับข้อมูลท่ีตกหล่นหายไป หรือท่ี
เราเรียกว่า “Missing value ” อีกด้วย ท้ังหมดน้ี Data Scientist 
จ าเป็นต้องใช้กลไกทางความคิดเพ่ือออกแบบเป็นโมเดลส าหรับการ 
Clean Data โดยเฉพาะ เน่ืองจากเราก าลังพูดถึงข้อมูลขนาดใหญ่ 
หรือ Big Data ท่ีตาเปล่าและสองมือไม่สามารถจัดการได้ไหว

Outlierการท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning)

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.4 การท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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ข้ันตอนเบ้ืองต้นในการ Clean  ข้อมูล 4 
ข้ันตอน ได้แก่
1. Parsing คือ การแจกแจงข้อมูล หรือการ
ใช้หัวข้อของชุดข้อมูล เช่น ช่ือ : สมศรี , จังหวัด : 
กรุงเทพ , น้ าหนัก : 75 , ส่วนสูง : 160 , อายุ : 
60 , เพศ : หญิง

ความส าคัญของข้ันตอนน้ีไม่ใช่แค่การใช้ Head 
ของข้อมูล แต่เป็นการท าความเข้าใจว่าค าจ ากัดความของชุด
ข้อมูลน้ัน ๆ คืออะไร รวมไปถึงเข้าใจค่า และความหมายของมัน 
เช่น มีค่าสูงสุด หรือ ต่ าสุดเท่าไหร่ เป็นต้น

Outlierการท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning)

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.4 การท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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2. Correcting คือ การแก้ไขข้อมูลท่ี
ผิดพลาด เช่น ในช่องเพศ มีการใส่ตัวเลข 
หรือแม้กระท่ังตัวเลขท่ีผิดปกติไปเน่ืองจากมี 
0 เกินมา ก็เป็นได้

Outlierการท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning)

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.4 การท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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วิธีการ Correct data น้ีต้องใช้กล
ยุทธ์ทางสถิติกันหน่อย ไม่ว่าจะเป็นการหาค่าเฉล่ีย 
ค่าเบ่ียงเบียนมาตรฐาน หรือ standard 
deviation หรือแม้กระท่ังการใช้ Clustering 
algorithm ก็ช่วยได้ หลังจากน้ันก็ต้องมา
พิจารณากันต่อว่า ในช่องท่ีมีข้อมูลผิดพลาดน้ัน 
เราจะมีการลบท้ิงท้ังแถวไปเลย หรือจะแก้ไขข้อมูล
ท่ีผิดน้ันด้วยการแทนท่ีด้วยตัวใดตัวหน่ึง ถ้านึก
อะไรไม่ออกก็ให้นึกถึง หลักการสถิติเข้าไว้ก่อน ดัง
กราฟน้ี

Outlierการท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning)

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.4 การท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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3. Standardizing คือ การท าข้อมูลให้เป็น
รูปแบบเดียวกัน ตัวอย่างเช่น จังหวัด กรุงเทพฯ 
ท่ีมีรูปแบบ กทม . กรุงเทพฯ และ กรุงเทพมหานคร 
ซ่ึงคอมพิวเตอร์ไม่สามารถทราบได้เองว่ามันคือ
จังหวัดเดียวกัน ส่วนข้อมูลท่ีเป็นตัวเลขน้ัน ใน
กรณีท่ีต้องการแก้ปัญหาเร่ืองหน่วย หรือความ
กว้างของข้อมูลท่ีไม่เหมือนกัน สามารถวิธี 
Standard Normal Distribution ได้ ซ่ึงวิธีน้ี
เป็นการจัดเรียงข้อมูลให้อยู่ในรูป 
Normalization หรือ ระฆังคว่ าท่ีเราคุ้นเคยกันดี 
สูตรการท า Standardization คือ

Outlierการท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning)

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.4 การท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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4. Duplicate Elimination คือ การลบชุดข้อความซ้ าซ้อน
ท้ิง ซ่ึงอาจต้องใช้การเขียน Algorithm เพ่ือระบุชุดข้อมูลท่ี
ซ้ าซ้อน

ด้วยความยาก และใช้เวลานานกว่าจะได้ข้อมูลท่ีพร้อมน าไป
สร้าง Model ตอนน้ีหลายๆ องค์กรท่ีมีโครงการท า Big Data 
System จึงให้ Data Scientist เป็นผู้ออกแบบวิธีการเก็บข้อมูล 
ควบคู่ไปกับ Data Engineer ด้วย ซ่ึงจะเห็นได้ว่า การ Clean Data 
น้ัน ต้องอาศัยความรู้ด้านสถิติ และความคิดสร้างสรรค์ในการออกแบบ 
Algorithm หรือการเขียนโปรแกรมมาประกอบกัน การเป็น Data 
Scientist ท่ีดี ควรให้ความส าคัญกับการ Clean ข้อมูลไม่แพ้การ
สร้าง Model เพราะหากเม่ือวัตถุดิบท่ีมีไม่สะอาดสมบูรณ์ ก็ยากนักท่ีจะ
ได้ผลลัพธ์ออกมาสวยงามแบบได้ตามท่ีต้องการ

Outlierการท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning)

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.4 การท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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id name Gender Tax Income

001 somchai Female Y 80000

002 somying Female N 7500.75

003 Somsri M Yes 12000

004 Somsak F N 12,455

005 Somporn Male No 100111

F , M
Female ,Male

Outlierการท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning)

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.4 การท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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import pandas as pd

import numpy as np
# สร้าง DataFrame ตัวอย่าง

data = {'Name' : ['John' , 'Anna' , 'Peter' , 'Linda' , 'Bob'],

'Age' : [28 , 23 , np.nan, 45 , 32 ],

'Salary' : [50000 , 60000 , 75000 , np.nan, 80000 ],

'Gender' : ['Male', 'Female' , 'Male', 'Female' , np.nan]}
df = pd.DataFrame (data )
print ("Original DataFrame :")

print (df )

Outlierตัวอย่าง_01 : ลบค่าข้อมูลท่ีเป็นค่าว่างหรือค่าผิดปกติ เช่น ค่าว่าง ค่า NaN ค่าอักขระพิเศษ เป็นต้น

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.4 การท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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Part_01 File : Lec 03 _data_cleaning 01 .py



# ตรวจสอบและจัดการข้อมูลท่ีหายไปหรือข้อมูลผิดพลาด

df_cleaned = df.dropna ().copy () # ท าการคัดลอก DataFrame ท่ีเป็น subset
# แทนท่ีข้อมูลท่ีหายไปด้วยค่าเฉล่ีย

mean_salary = df_cleaned ['Salary' ].mean ()

df_cleaned ['Salary' ].fillna (mean_salary , inplace =True )
# แทนท่ีข้อมูลท่ีหายไปด้วยค่า Mode ของคอลัมน์ 'Gender'

mode_gender = df_cleaned ['Gender' ].mode ()[0]

df_cleaned ['Gender' ].fillna (mode_gender , inplace =True )
print ("\ nDataFrame after data cleaning:" )

print (df_cleaned )

Part_02 File : Lec 03 _data_cleaning 01 .py

Outlierตัวอย่าง_01 : ลบค่าข้อมูลท่ีเป็นค่าว่างหรือค่าผิดปกติ เช่น ค่าว่าง ค่า NaN ค่าอักขระพิเศษ เป็นต้น

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.4 การท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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import pandas as pd
import numpy as np
# สร้าง DataFrame ตัวอย่าง
data = {'Name' : ['John' , 'Anna' , 'Peter' , 'Linda' , 'Bob' ],
'Age' : [28 , 23 , np.nan, 45 , 32 ],
'Salary' : [50000 , 60000 , 75000 , np.nan, 80000 ],
'Gender' : ['Male', 'Female' , 'Male', 'Female' , np.nan]}
df = pd.DataFrame (data )
print ("Original DataFrame :")
print (df )
# ตรวจสอบและจัดการข้อมูลท่ีหายไปหรือข้อมูลผิดพลาด
df_cleaned = df.dropna ().copy () # ท าการคัดลอก DataFrame ท่ีเป็น subset 
# แทนท่ีข้อมูลท่ีหายไปด้วยค่าเฉล่ีย

mean_salary = df_cleaned ['Salary' ].mean ()
df_cleaned ['Salary' ] = df_cleaned ['Salary' ].fillna (mean_salary ) # ปลอดภัย

mode_gender = df_cleaned ['Gender' ].mode ()[0]
df_cleaned ['Gender' ] = df_cleaned ['Gender' ].fillna (mode_gender ) # 

print ("\ nDataFrame after data cleaning:" )
print (df_cleaned )



import pandas as pd
import numpy as np
# สร้าง DataFrame ตัวอย่าง
data = {'Name' : ['John' , 'Anna' , 'Peter' , 'Linda' , 'Bob' ],
'Age' : [28 , 23 , np.nan, 45 , 32 ],
'Salary' : [50000 , 60000 , 75000 , np.nan, 80000 ],
'Gender' : ['Male', 'Female' , 'Male', 'Female' , np.nan]}
df = pd.DataFrame (data )
print ("Original DataFrame :")
print (df )
# ตรวจสอบและจัดการข้อมูลท่ีหายไปหรือข้อมูลผิดพลาด
df_cleaned = df.dropna ().copy () # ท าการคัดลอก DataFrame ท่ีเป็น subset 
# แทนท่ีข้อมูลท่ีหายไปด้วยค่าเฉล่ีย

mean_salary = df_cleaned ['Salary' ].mean ()
df_cleaned ['Salary' ] = df_cleaned ['Salary' ].fillna (mean_salary ) # ปลอดภัย

mode_gender = df_cleaned ['Gender' ].mode ()[0]
df_cleaned ['Gender' ] = df_cleaned ['Gender' ].fillna (mode_gender ) # 

print ("\ nDataFrame after data cleaning:" )
print (df_cleaned )

ช่ือไฟล์ File : Lec 03 _data_cleaning 01 .py



ในตัวอย่างน้ี :

    ค าส่ัง dropna () ถูกใช้เพ่ือลบแถวท่ีมีค่าหายไป (NaN).

ใช้ astype (int) เพ่ือแปลงชนิดข้อมูลของคอลัมน์ 'Age' เป็น integer.

ใช้ mean() เพ่ือค านวณค่าเฉล่ียของคอลัมน์ 'Salary' และ fillna () เพ่ือแทนท่ีค่าท่ีหายไปด้วยค่าเฉล่ีย .

    ใช้ mode()[ 0] เพ่ือหาค่า Mode ของคอลัมน์ 'Gender' และ fillna () เพ่ือแทนท่ีค่าท่ีหายไปด้วย Mode.

ผลลัพธ์ท่ีพิมพ์ออกมาจะแสดง DataFrame หลังจากการท าความสะอาดข้อมูล . การท าความสะอาดข้อมูลเป็นข้ันตอนท่ี
ส าคัญในการปรับปรุงคุณภาพข้อมูลและให้ข้อมูลพร้อมใช้งานในการวิเคราะห์หรือการเรียนรู้ของเคร่ือง .

อภิปรายผล File : Lec 03 _data_cleaning 08 .py

Outlierตัวอย่าง_01 : ลบค่าข้อมูลท่ีเป็นค่าว่างหรือค่าผิดปกติ เช่น ค่าว่าง ค่า NaN ค่าอักขระพิเศษ เป็นต้น

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.4 การท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.082



วิธีการแทนท่ีค่าข้อมูลท่ีหายไป (Replace  missing  value ) โดยมีรายละเอียดดังน้ี
- ข้อมูลอาจจะขาดหายไป เน่ืองจาก    
- ไม่มีข้อมูล    
- กรอกข้อมูลผิดพลาด
- การแทนท่ีข้อมูลท่ีขาดหายไป    

- แทนท่ีด้วยค่า เช่น N/A หรือ none  หรือ null     
- แทนท่ีด้วยค่าเฉล่ีย ในกรณีท่ีแอ ตทริบิวต์เป็นตัวเลข (numeric )    
- แทนท่ีด้วยค่ามากท่ีสุด 

- ในกรณีท่ีแอ ตทริบิวต์เป็นตัวเลข (numeric )    
- แทนท่ีด้วยค่าเฉล่ีย (mean / average ) 
- ในกรณีท่ีแอ ตทริบิวต์เป็นตัวเลข (numeric ) การแทนท่ีค่าข้อมูลท่ีหายไปด้วยวิธีการเหล่าน้ี จะช่วยให้ชุดข้อมูลมี

ความสมบูรณ์มากข้ึน และสามารถน าไปวิเคราะห์หรือประมวลผลได้อย่างมีประสิทธิภาพมากข้ึน

Outlier3.4.1 การจัดการค่าท่ีขาดหาย (Missing Value):

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.4 การท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.083



โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียม วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

Outliers  
 เป็นค่าคาดเคล่ือนท่ีมีลักษณะแตกต่างจากกลุ่มหลักค่อนข้างมาก ซ่ึงมีรายละเอียดดังน้ี
• ค่าคาดเคล่ือน (Outliers ) เป็นข้อมูลท่ีผิดแผกออกจากกลุ่มหรือคิดแตกต่างจากข้อมูลค่าอ่ืนๆ
• ตัวอย่างของค่าคาดเคล่ือนได้แก่ IQ ของเด็กได้ 195 , น้ าหนักของคน 220  กิโลกรัม, ความสูงของคน 

210  ซม.
• ซ่ึงค่าคาดเคล่ือนน้ีอาจเกิดข้ึนได้จากสาเหตุหลัก 2  ประการคือ1) การจดบันทึกหรือเก็บข้อมูลผิดพลาด

เคล่ือน หรือ2) กลุ่มตัวอย่างท่ีเก็บรวบรวมข้อมูลมา มีความแตกต่างไปจากกลุ่มวิจัย

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.4 การท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

Outlier3.4.2 ค่าผิดปกติ (Outlier)



โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียม วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

การจัดการข้อมูล Outlier  (ข้อมูลท่ีอยู่นอกเหนือจากแบบแผนท่ีมีค่ามากหรือน้อยเกินไป ) เป็นกระบวนการท่ีส าคัญใน
การท า ความสะอาดข้อมูลเพ่ือให้ข้อมูลมีความถูกต้องและเป็นประโยชน์สูงสุด ต่อไปน้ีคือตัวอย่างการจัดการข้อมูล Outlier  ใน 
Python  โดยใช้ไลบรารี pandas :

import  pandas  as  pd
# สร้าง DataFrame  ตัวอย่าง
data  = {'คะแนน ': [85 , 88 , 92 , 78 , 94 , 120 , 88 , 90 , 89 , 91 ]}
df  = pd.DataFrame (data )
# แสดง DataFrame  ก่อนการจัดการ Outlier
print ("DataFrame  ก่อนการจัดการ Outlier :")
print (df )
# ตรวจสอบและจัดการ Outlier  โดยใช้ค่าส่วนกลาง (median )
median _value  = df ['คะแนน '].median ()
df ['คะแนน '] = df ['คะแนน '].apply (lambda  x: median _value  if  x > 100 else  x)
# แสดง DataFrame  หลังการจัดการ Outlier
print ("\ nDataFrame  หลังการจัดการ Outlier :")
print (df )

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.4 การท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

Outlier3.4.2 ค่าผิดปกติ (Outlier)

File : Lec 03 _data_cleaning_outlier 09 .py



การหาค่ามัธยฐาน (Median) ทบทวน



โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียม วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

การจัดการข้อมูล Outlier  (ข้อมูลท่ีอยู่นอกเหนือจากแบบแผนท่ีมีค่ามากหรือน้อยเกินไป ) เป็นกระบวนการท่ีส าคัญใน การท า
ความสะอาดข้อมูลเพ่ือให้ข้อมูลมีความถูกต้องและเป็นประโยชน์สูงสุด . ต่อไปน้ีคือตัวอย่างการจัดการข้อมูล Outlier  ใน Python  โดย
ใช้ไลบรารี pandas :

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.4 การท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

Outlier3.4.2 ค่าผิดปกติ (Outlier)

File : Lec 03 _data_cleaning_outlier 09 .py



บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับ การท า เหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียม วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

การรวมข้อมูล (Data Integration)  
หมายถึง กระบวนการรวมข้อมูลจากหลายแหล่ง (Data 
Sources)  ให้กลายเป็นชุดข้อมูลเดียวท่ีมีความ
สอดคล้องและพร้อมส าหรับการน าไปใช้งานหรือ
วิเคราะห์ต่อไป การรวมข้อมูลช่วยให้ข้อมูลจาก
แหล่งท่ีมาท่ีแตกต่างกันสามารถเช่ือมโยงกันได้และสร้าง
มุมมองแบบรวม (Unified View) เพ่ือใช้ในงาน
วิเคราะห์ เช่น การท า เหมืองข้อมูล การสร้างโมเดล หรือ
การรายงานผล
 ต่อไปน้ีคือตัวอย่าง การท า  Data 
Integration ใน Python โดยใช้ไลบรารี pandas

ความหมายของ Data integration
ทบทวน



บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับ การท า เหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียม วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

ไฟล์ .csv หรือ .xlsx

ไฟล์ .mdb หรือ SQL

Data Integration คืออะไร
ทบทวน



บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับ การท า เหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียม วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

ตัวอย่างของ Data Integration
• การรวมข้อมูลลูกค้า : ข้อมูลลูกค้าอาจมาจากระบบ 

CRM (Customer Relationship 
Management) และระบบการขาย (Sales 
System) ท่ีต่างกัน การรวมข้อมูลจะช่วยสร้าง
มุมมองแบบรวมเก่ียวกับลูกค้า เช่น ประวัติการซ้ือ
ขายและข้อมูลการติดต่อ

• การรวมข้อมูลทางธุรกิจ : ข้อมูลจากสาขาต่าง ๆ 
ของบริษัทในหลายประเทศถูกน ามารวมในคลังข้อมูล 
(Data Warehouse) เพ่ือช่วยวิเคราะห์ภาพรวม
ของธุรกิจ

ตัวอย่างของ Data Integration
ทบทวน



บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับ การท า เหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียม วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

1.Data Sources
• แหล่งข้อมูลอาจมาจากฐานข้อมูลหลายแบบ เช่น Relational Databases, NoSQL Databases, ไฟล์ Excel, APIs, หรือ

แหล่งข้อมูลอ่ืน ๆ
2.การเช่ือมโยงข้อมูล (Data Linking)

• การเช่ือมโยงระหว่างข้อมูลจากแหล่งต่าง ๆ โดยใช้ตัวระบุท่ีเหมือนกัน (Identifiers) หรือคีย์ร่วมกัน เช่น รหัสลูกค้า , ช่ือ
ผลิตภัณฑ์

3.การรวมข้อมูล (Data Merging)
• การน าข้อมูลท่ีเช่ือมโยงมาอยู่ในโครงสร้างเดียวกัน เช่น การรวมตารางหรือไฟล์ข้อมูล

4.การแก้ไขความขัดแย้งของข้อมูล (Data Conflict Resolution)
• การจัดการข้อมูลท่ีมีความขัดแย้ง เช่น ความไม่สอดคล้องของรูปแบบ (Formats), หน่วย (Units), หรือค่าซ้ าซ้อน 

(Duplicates)
5.Data Transformation

• การแปลงข้อมูลให้มีรูปแบบเดียวกัน เช่น การปรับหน่วย , การก าหนดค่าเร่ิมต้นส าหรับข้อมูลท่ีขาดหาย , หรือการจัดโครงสร้างใหม่

องค์ประกอบของ Data Integration
ทบทวน



บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับ การท า เหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียม หน้า 062

เร่ิมต้นด้วยสร้างสอง DataFrame ท่ีจะน าเข้ามารวมกัน :

import  pandas  as  pd
# สร้าง DataFrame  ตัวอย่างท่ี 1
data 1 = {'ID': [ 1, 2 , 3, 4],
         'ช่ือ': ['John ', 'Alice ', 'Bob ', 'Charlie '],
         'เงินเดือน ': [50000 , 60000 , 45000 , 70000 ]}
df 1 = pd.DataFrame (data 1)
# สร้าง DataFrame  ตัวอย่างท่ี 2
data 2 = {'ID': [ 3, 4, 5, 6],
         'อายุ': [28 , 35 , 22 , 40 ],
         'ท่ีอยู่': ['Street A', 'Street B', 'Street C', 'Street D']}
df 2 = pd.DataFrame (data 2)
# แสดง DataFrame  ท้ัง 2
print ("DataFrame  ท่ี 1:")
print (df 1)
print ("\ nDataFrame  ท่ี 2:")
print (df 2)

Part01

Dm_prepareData 07 .pyDm_prepareData 10 .py

Data integrationตัวอย่างการท า Data integration
ทบทวน



บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับ การท า เหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียม หน้า 063

# รวม DataFrame ท้ัง 2 ด้วยคอลัมน์ 'ID'
merged_df = pd.merge (df 1, df 2, on='ID', 
how='inner')

# แสดง DataFrame หลังการรวม
print(" \ nDataFrame หลังการรวม :")
print( merged_df )

เม่ือมี DataFrame  ท้ังสอง , เราสามารถรวมข้อมูลด้วย
ค าส่ัง merge() โดยให้ระบุคอลัมน์ท่ีต้องการให้เป็นหลักการรวมข้อมูล :

Part02

Dm_prepareData 07 .pyDm_prepareData 10 .py

Data integrationตัวอย่างการท า Data integration
ทบทวน



บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับ การท า เหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียม

ในตัวอย่างน้ี :
• เราใช้ pd.merge () เพ่ือรวม DataFrame df 1 และ df 2 ด้วย

คอลัมน์ 'ID'.
• on='ID' คือการระบุให้คอลัมน์ 'ID' เป็นคอลัมน์หลักในการรวม .
• how='inner' คือการระบุว่าจะให้เลือกข้อมูลท่ีมีค่า 'ID' ท่ี

เหมือนกันท้ังหมด .

ผลลัพธ์จะเป็น DataFrame ท่ีรวมข้อมูลจากท้ังสอง DataFrame
ตามคอลัมน์ 'ID'. การท า  Data Integration ช่วยให้เราสามารถ
รวมข้อมูลจากแหล่งต่าง ๆ เข้าด้วยกันเพ่ือให้ได้ข้อมูลท่ีครอบคลุม
มากข้ึน .

หน้า 064

Data integrationตัวอย่างการท า Data integration
ทบทวน



บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับ การท า เหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียม หน้า 065

Discretization คืออะไร
ทบทวน

Discretization  หรือ การท า ข้อมูลให้อยู่ในรูปแบบกลุ่มช่วงค่า หมายถึงกระบวนการแปลง
ข้อมูลเชิงปริมาณ (Numerical  Data) หรือข้อมูลแบบต่อเน่ือง (Continuous  Data) ให้
กลายเป็นข้อมูลท่ีมีลักษณะเชิงคุณภาพ (Categorical  Data) โดยแบ่งข้อมูลออกเป็นช่วง 
(Intervals  หรือ Bins ) และก าหนดป้ายช่ือหรือกลุ่มให้แต่ละ ช่วงน้ัน

ตัวอย่าง
หากมีข้อมูลอายุของคนในรูปแบบตัวเลข เช่น 18 , 22 , 35 , 45 , 67
การท า  Discretization อาจแบ่งอายุออกเป็นกลุ่ม :
•0–20  ปี (วัยเด็ก )
•21 –40  ปี (วัยผู้ใหญ่ต้น )
•41 –60  ปี (วัยกลางคน )
•61 + ปี (วัยสูงอายุ)
ตัวเลข 18  จะถูกจัดอยู่ในกลุ่ม "วัยเด็ก" และตัวเลข 45  จะถูกจัดอยู่ในกลุ่ม "วัยกลางคน"
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ข้อดี/ข้อเสียของ Discretization
ทบทวน

ข้อดีของ Discretization
• ลดความซับซ้อน : ท าให้การวิเคราะห์ข้อมูลเข้าใจง่ายข้ึน
• เพ่ิมความสามารถในการตีความ : ข้อมูลแบบกลุ่มช่วยให้เข้าใจความหมายในเชิงธุรกิจได้ดีกว่า
• ปรับปรุงประสิทธิภาพของโมเดล : อัลกอริทึมบางชนิดท างานได้ดีข้ึนกับข้อมูลเชิงกลุ่ม

ข้อเสีย
• การสูญเสียรายละเอียด : การแปลงข้อมูลต่อเน่ืองอาจท าให้สูญเสียความแตกต่างของค่าจริง
• อาจมีอคติจากการก าหนดช่วง : การเลือกช่วงท่ีไม่เหมาะสมอาจท าให้ผลลัพธ์ผิดเพ้ียน
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Discretization คืออะไร
ทบทวน

การประยุกต์ใช้
• การวิเคราะห์ข้อมูล : ท าให้ข้อมูลง่ายต่อการตีความ เช่น การวิเคราะห์ตามกลุ่มอายุ
• การท า เหมืองข้อมูล : ลดความซับซ้อนของข้อมูล และช่วยปรับปรุงผลลัพธ์ของอัลกอริทึม เช่น 

Decision  Trees
• การสร้างโมเดล : ช่วยลดปัญหาข้อมูลเชิงปริมาณท่ีมีขนาดใหญ่เกินไป

สรุป:
Discretization เป็นกระบวนการท่ีมีประโยชน์ในการปรับข้อมูลให้เข้าใจง่ายข้ึน และช่วย

ในการสร้างโมเดลวิเคราะห์ข้อมูล แต่ควรเลือกวิธีการแบ่งช่วงท่ีเหมาะสมเพ่ือหลีกเล่ียงการสูญเสีย
ข้อมูลส าคัญ .
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แบ่งตามเง่ือนไขท่ีก าหนด
ทบทวน

การท า  Data Discretization  เป็น
กระบวนการแปลงข้อมูลท่ีเป็นตัวเลข 
(continuous  data ) เป็นข้อมูลท่ีเป็น
กลุ่มหรือช่วง ( discrete  data ). 
กระบวนการน้ีมักถูกใช้เพ่ือลดความ
ซับซ้อนของข้อมูลหรือเพ่ือเตรียม
ข้อมูลให้เหมาะสมส าหรับการน าเข้าไปใช้
ในแบบจ าลองทางสถิติหรือการ
วิเคราะห์ . ต่อไปน้ีคือตัวอย่าง การท า  
Data Discretization  ใน Python  
โดยใช้ไลบรารี pandas :

หน้า 067
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ทบทวน

import pandas as pd
# สร้าง DataFrame ตัวอย่าง
data = {'ช่ือ': ['John' , 'Alice' , 'Bob' , 'Charlie' , 'David' ],

'อายุ': [25 , 28 , 35 , 45 , 32 ],
    'เงินเดือน ': [50000 , 60000 , 70000 , 80000 , 55000 ]}

df = pd.DataFrame (data )
# แสดง DataFrame ก่อนการท า  Data Discretization
print ("DataFrame ก่อนการท า  Data Discretization:" )
print (df )
# ใช้ cut() เพ่ือแบ่งช่วงของคอลัมน์ 'อายุ' และ 'เงินเดือน '
age_bins = [20 , 30 , 40 , 50 ]
salary_bins = [50000 , 60000 , 70000 , 80000 , 90000 ]
df ['กลุ่มอายุ '] = pd.cut (df ['อายุ'], bins =age_bins , labels =['20 -30 ', '30 -40 ', '40 -50 '])
df ['กลุ่มเงินเดือน '] = pd.cut (df ['เงินเดือน '], bins =salary_bins , labels =['50 k-60 k', '60 k-70 k', '70 k-80 k', '80 k-90 k'])

# แสดง DataFrame หลังการท า  Data Discretization
print ("\ nDataFrame หลังการท า  Data Discretization:" )
print (df [['ช่ือ', 'อายุ', 'เงินเดือน ', 'กลุ่มอายุ ', 'กลุ่มเงินเดือน ']])

หน้า 068
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File : Data_Discretization_ 2
ทบทวน
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แบ่งตามเง่ือนไขท่ีก าหนด
ทบทวน

ในตัวอย่างน้ี :
 เราใช้ pd.cut () เพ่ือแบ่งช่วงของ
คอลัมน์ 'อายุ ' และ 'เงินเดือน ' โดยก าหนด
ขอบเขตของช่วง (bins ) ท่ีเราต้องการ .
 สร้างคอลัมน์ใหม่ 'กลุ่มอายุ ' และ 'กลุ่ม
เงินเดือน ' เพ่ือเก็บข้อมูลท่ีถูกแบ่งช่วง .
 ผลลัพธ์จะเป็น DataFrame  ท่ีมี
ข้อมูลท่ีถูกแบ่งช่วงตามกลุ่มท่ีก าหนด . การท า  
Data Discretization  ช่วยให้เราสามารถ
ท านายหรือวิเคราะห์ข้อมูลท่ีมีลักษณะท่ีเป็นกลุ่ม
ได้ง่ายข้ึน .
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ล าดับ ช่ือ-นามสกุล เงินเดือน

1 A 15000

2 B 21000

3 C 23110

4 D 24000

5 E 30100

6 F 28100

7 G 29100

8 H 21000

9 I 22000

10 J 34000

จงแบ่งช่วงของข้อมูลท่ีเท่ากัน
เป็น 5 ช่วง
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ตัวอย่างของข้อมูล (Data )
3.5 การแปลงข้อมูล (Data Transformation)

3.5.1 การแปลงประเภทข้อมูล :

o การแปลงข้อมูลตัวเลขเป็นวันท่ี (datetime)

o การแปลงคอลัมน์ท่ีเป็นข้อความเป็นตัวเลข (categorical to numerical)

3.5.2 การสร้างฟีเจอร์ใหม่ (Feature Engineering):

o การรวมฟีเจอร์หรือการค านวณฟีเจอร์ใหม่

3.5.3 การปรับขนาดข้อมูล (Scaling):

o การปกติค่า (Normalization)

o การปรับสเกล  (Standardization)

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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• เป็นข้ันตอนการปรับเปล่ียนรูปแบบข้อมูลและแปลงข้อมูลเพ่ือให้ข้อมูลเหมาะสมกับเทคนิคเหมืองข้อมูลท่ีน ามาวิเคราะห์ได้

• การแปลงข้อมูล (Data Transformation) เป็นกระบวนการเปล่ียนรูปแบบข้อมูลจากรูปแบบหน่ึงไปเป็นอีกรูปแบบหน่ึง เพ่ือให้ข้อมูล
อยู่ในภาพท่ีพร้อมส าหรับการวิเคราะห์หรือน าไปใช้ต่อไป การแปลงข้อมูลสามารถท าได้หลายวิธี ข้ึนอยู่กับรูปแบบของข้อมูลเดิมและ
รูปแบบท่ีต้องการแปลง

ID สีแดง สีเขียว สีน้ าเงิน

1 89 102 210

2

3

Outlier3.5.1 การแปลงประเภทข้อมูล

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.5 การแปลงข้อมูล (Data Transformation) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)
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• เป็นข้ันตอนการปรับเปล่ียนรูปแบบข้อมูลและแปลงข้อมูลเพ่ือให้ข้อมูลเหมาะสมกับเทคนิคเหมืองข้อมูลท่ี
น ามาวิเคราะห์ได้

ล าดับท่ี รหัสสินค้า ค าอธิบาย จ านวน

1 b1301 เค้กมะพร้าว 1

1 b1302 เค้กเนยสด 2

2 … เค้กกล้วยหอม 4

2 b2105 เค้กมะพร้าว 3

2 เค้กเนยสด 2

3 เค้กมะพร้าว 2

3
เค้กเนยสด

1

ID เค้กกล้วย
หอม

เค้กมะพร้าว เค้กเนยสด

1 FALSE TRUE TRUE

2 TRUE TRUE TRUE

3 FALSE TRUE TRUE

Outlier3.5.1 การแปลงประเภทข้อมูล

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.5 การแปลงข้อมูล (Data Transformation) บทท่ี 3
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• เมือวันท่ี 4 สิงหาคม 2564 เฟสบุ๊กเปิดตัวหน้าเพจใหม่ช่ือ Facebook A look back  เม่ือผู้ใช้คลิกไปยังหน้าน้ีก็จะ
แสดงคลิปวิดีโอท่ีบอกถึงเร่ืองราวของผู้ใช้คนน้ัน เช่น เร่ิมใช้งานเม่ือไหร่ โพสแรกบนเฟสบุ๊ก รูปภาพท่ีกดไลท์มากท่ีสุด 
รูปภาพท่ีถูกแชร์มากท่ีสุด และ 20 อันดับเร่ืองราวต่างๆ ท่ีเกิดในเฟสบุ๊ก ก็จะแสดงและรวบรวมไว้ในคลิปวิดีโอน้ี

ID เฟสบุ๊ก ไลท์ แขร์ รูปภาพ คลิปวิดีโอ

1 4 1 1 2 2

2

ตารางแสดงความถ่ีของค าท่ีพบบ่อย

Outlier3.5.1 การแปลงประเภทข้อมูล

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.5 การแปลงข้อมูล (Data Transformation) บทท่ี 3
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Order_ID b1301 b1302 b1303 … B2105

T0000001 Y Y Y ? ?

T0000002 ? Y Y ? Y

• Filter
• Select attribute
• Set role

Operator ใน Rapid Miner

Outlier3.5.1 การแปลงประเภทข้อมูล

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.5 การแปลงข้อมูล (Data Transformation) บทท่ี 3
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# น าเข้าไลบรารี pandas

import pandas as pd
# สร้าง DataFrame

df = pd.DataFrame ({

"อายุ": [18 , 25 , 35 , 45 , 55 ]

})
# แปลงข้อมูลแบบต่อเน่ืองให้เป็นข้อมูลแบบแบ่งกลุ่ม

df["ช่วงอายุ"] = df ["อายุ"].apply (lambda x: "อายุต่ ากว่า 25 ปี" if x < 25 else "อายุ 25 -35 ปี" if x < 35 else "อายุ 35 -45 ปี" if x
< 45 else "อายุ 45 -55 ปี" if x < 55 else "อายุ 55 ปีข้ึนไป")
# แสดงผล DataFrame

print (df )

อายุ ช่วงอายุ
0  18   อายุต่ ากว่า 25  ปี
1  25   อายุ 25 -35  ปี
2  35   อายุ 35 -45  ปี
3  45   อายุ 45 -55  ปี
4  55   อายุ 55  ปีข้ึนไป

Outlier3.5.1 การแปลงประเภทข้อมูล
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ตัวอย่าง_01 : เป็นการแปลงข้อมูลแบบต่อเน่ืองให้เป็นข้อมูลแบบแบ่งกลุ่ม

File : Lec 03 _data_ transformation 10 .py



# น าเข้าไลบรารี pandas

import pandas as pd
# สร้าง DataFrame

df = pd.DataFrame ({

"ความคิดเห็น": ["ดี", "ปานกลาง", "แย่"]

})
# แปลงข้อมูลแบบนามธรรมให้เป็นข้อมูลแบบตัวเลข

df["คะแนนความคิดเห็น"] = df ["ความคิดเห็น"].apply (lambda x: 5 if x == "ดี" else 3 if x == "ปานกลาง" else 1)
# แสดงผล DataFrame

print (df )

ความคิดเห็น  คะแนนความคิดเห็น
0          ดี                 5
1     ปานกลาง             3
2         แย่                 1

ตัวอย่าง_02 : เป็นการแปลงข้อมูลแบบนามธรรมให้เป็นข้อมูลแบบตัวเลข

Outlier3.5.1 การแปลงประเภทข้อมูล

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.5 การแปลงข้อมูล (Data Transformation) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.111

File : Lec 03 _data_ transformation 11 .py



import pandas as pd
# Create DataFrame

df = pd.DataFrame ({

"ท่ีอยู่": ["123 / 45 สุขุมวิท เขตวัฒนา กรุงเทพมหานคร 10110 "]

})
# Remove non -numeric characters

df ["ท่ีอยู่"] = df ["ท่ีอยู่"].str .replace ("[^\ d]", "", regex =True )
# Convert to integer

df ["ท่ีอยู่ตัวเลข "] = pd.to_numeric (df ["ท่ีอยู่"])
# Display DataFrame

print (df )

ท่ีอยู่  ท่ีอยู่ตัวเลข
0  1234510110      1234510110

ตัวอย่าง_03 : เป็นการแปลงข้อมูลแบบข้อความให้เป็นข้อมูลตัวเลข

Outlier3.5.1 การแปลงประเภทข้อมูล

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.5 การแปลงข้อมูล (Data Transformation) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.112

File : Lec 03 _data_ transformation 12 .py



 การแปลงข้อมูล (Data Transformation) เป็นกระบวนการท่ีส าคัญในการเตรียมข้อมูลก่อนท่ีจะน าเข้าสู่
กระบวนการการเรียนรู้ของเคร่ืองหรือการวิเคราะห์ข้อมูลอ่ืน ๆ โดยมักน าเข้าไลบรารี pandas เพ่ือท าการจัดการข้อมูลใน
รูปแบบตาราง (DataFrame ) และด าเนินการแปลงข้อมูลต่าง ๆ ตามความต้องการของงาน .

 ตัวอย่างน้ีแสดงการใช้งาน pandas เพ่ือท าการแปลงข้อมูลใน DataFrame โดยใช้ฟังก์ชัน apply เพ่ือ
ปรับเปล่ียนรูปแบบข้อมูล :

ตัวอย่าง_04 : เป็นการแปลงข้อมูลแบบข้อความให้เป็นข้อมูลตัวเลข

Outlier3.5.1 การแปลงประเภทข้อมูล

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.5 การแปลงข้อมูล (Data Transformation) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.113



ในตัวอย่างน้ี :

    ฟังก์ชัน transform_city ถูกสร้างข้ึนเพ่ือแปลงช่ือเมืองในคอลัมน์ 'City' เป็นประเทศท่ีเก่ียวข้อง .

    ค าส่ัง df ['Country'] = df ['City'].apply( transform_city ) น าเข้าฟังก์ชันน้ีเพ่ือสร้างคอลัมน์ใหม่ 'Country' ท่ีมี
ข้อมูลท่ีถูกแปลงจาก 'City'.

ผลลัพธ์ท่ีพิมพ์ออกมาจะแสดง DataFrame ก่อนและหลังการแปลงข้อมูล .

น่ันคือตัวอย่างการใช้งาน pandas เพ่ือท าการแปลงข้อมูลใน DataFrame โดยใช้ฟังก์ชันท่ีก าหนดเอง . การแปลงข้อมูลท่ี
ถูกต้องและเหมาะสมส าคัญในการเตรียมข้อมูลส าหรับการวิเคราะห์หรือการเรียนรู้ของเคร่ือง .

ตัวอย่าง_04 : เป็นการแปลงข้อมูลแบบข้อความให้เป็นข้อมูลตัวเลข

Outlier3.5.1 การแปลงประเภทข้อมูล

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.5 การแปลงข้อมูล (Data Transformation) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.111



import pandas as pd
# สร้าง DataFrame ตัวอย่าง

data = {'Name' : ['John' , 'Anna' , 'Peter' , 'Linda' ],

'Age' : [28 , 23 , 32 , 45 ],

'City' : ['New York' , 'Paris' , 'Berlin' , 'London' ]}
df = pd.DataFrame (data )

print ("Original DataFrame :")

print (df )

Original DataFrame :
Name  Age      City

0   John   28  New York
1   Anna   23     Paris
2  Peter   32    Berlin
3  Linda   45    London

DataFrame after data transformation:
Name  Age      City  Country

0   John   28  New York      USA
1   Anna   23     Paris   France
2  Peter   32    Berlin  Germany
3  Linda   45    London  Unknown

ตัวอย่าง_04 : การแปลงข้อมูลแบบข้อความให้เป็นข้อมูลตัวเลข

Outlier3.5.1 การแปลงประเภทข้อมูล

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.5 การแปลงข้อมูล (Data Transformation) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.111

Part01 Lec 03 _data_ transformation 13 .py



# สร้างฟังก์ชันส าหรับแปลงข้อมูล

def transform_city (city ):

if city == 'New York' :

return 'USA'

elif city == 'Paris' :

return 'France'

elif city == 'Berlin' :

return 'Germany'

else :

return 'Unknown'

ตัวอย่าง_04 : เป็นการแปลงข้อมูลแบบข้อความให้เป็นข้อมูลตัวเลข

Outlier3.5.1 การแปลงประเภทข้อมูล

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.5 การแปลงข้อมูล (Data Transformation) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.111

Original DataFrame :
Name  Age      City

0   John   28  New York
1   Anna   23     Paris
2  Peter   32    Berlin
3  Linda   45    London

DataFrame after data transformation:
Name  Age      City  Country

0   John   28  New York      USA
1   Anna   23     Paris   France
2  Peter   32    Berlin  Germany
3  Linda   45    London  Unknown

Part02 Lec 03 _data_ transformation 13 .py



# ใช้ apply เพ่ือปรับเปล่ียนข้อมูลในคอลัมน์ 'City'

df ['Country' ] = df ['City' ].apply (transform_city )
print ("\ nDataFrame after data transformation:" )

print (df )

น่ันคือตัวอย่างการใช้งาน pandas เพ่ือท าการแปลงข้อมูลใน DataFrame โดยใช้ฟังก์ชันท่ี
ก าหนดเอง . การแปลงข้อมูลท่ีถูกต้องและเหมาะสมส าคัญในการเตรียมข้อมูลส าหรับการ
วิเคราะห์หรือการเรียนรู้ของเคร่ือง .

ตัวอย่าง_04 : เป็นการแปลงข้อมูลแบบข้อความให้เป็นข้อมูลตัวเลข

Outlier3.5.1 การแปลงประเภทข้อมูล

การเตรียมข้อมูลด้วย Python3.5 การแปลงข้อมูล (Data Transformation) บทท่ี 3

บทท่ี 3 การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าเหมืองข้อมูล วิชาเหมืองข้อมูล (Data Mining)

โดย ผู้ช่วยศาสตราจารย์ ดร . นัฐพงศ์ ส่งเนียมวิชาเหมืองข้อมูล Data Mining ( 4124305 ) P.111

Part03 Lec 03 _data_ transformation 13 .py

Original DataFrame :
Name  Age      City

0   John   28  New York
1   Anna   23     Paris
2  Peter   32    Berlin
3  Linda   45    London

DataFrame after data transformation:
Name  Age      City  Country

0   John   28  New York      USA
1   Anna   23     Paris   France
2  Peter   32    Berlin  Germany
3  Linda   45    London  Unknown



1. ด้านการศึกษา
• การวิเคราะห์พฤติกรรมนักเรียนเพ่ือคาดการณ์ความเส่ียงของการลาออกจากโรงเรียน

• การค้นหารูปแบบการเรียนรู้ของนักเรียนเพ่ือเพ่ิมประสิทธิภาพการสอน

• การคาดการณ์คะแนนสอบของนักเรียนโดยใช้เทคนิคเหมืองข้อมูล

2. ด้านธุรกิจ
• การวิเคราะห์พฤติกรรมลูกค้าเพ่ือเพ่ิมยอดขายในธุรกิจค้าปลีก

• การจัดกลุ่มลูกค้าเพ่ือเสนอโปรโมช่ันท่ีเหมาะสม

• การคาดการณ์ความต้องการสินค้าในฤดูกาลต่าง ๆ

3. ด้านสุขภาพ
• การคาดการณ์ความเส่ียงในการเกิดโรคเบาหวานจากพฤติกรรมสุขภาพ

• การวิเคราะห์แนวโน้มการระบาดของโรคในพ้ืนท่ีโดยใช้เหมืองข้อมูล

• การคัดกรองผู้ป่วยท่ีมีความเส่ียงสูงด้วยข้อมูลจากเวชระเบียน

ตัวอย่างหัวข้อโครงงาน



4. ด้านส่ิงแวดล้อม

• การวิเคราะห์แนวโน้มมลพิษในอากาศโดยใช้ข้อมูล IoT

• การคาดการณ์การเปล่ียนแปลงสภาพภูมิอากาศด้วยเหมืองข้อมูล

• การวิเคราะห์รูปแบบการใช้พลังงานในครัวเรือนเพ่ือการจัดการท่ีย่ังยืน

5. ด้านสังคมและพฤติกรรม

• การวิเคราะห์ความคิดเห็นจากโซ เชียลมีเดียเพ่ือคาดการณ์แนวโน้มทางสังคม

• การศึกษาพฤติกรรมการเดินทางของผู้โดยสารเพ่ือปรับปรุงระบบขนส่งสาธารณะ

• การจัดกลุ่มผู้ใช้บริการสตรีมม่ิงเพ่ือแนะน าเน้ือหาท่ีเหมาะสม

6. ด้านการเงิน

• การวิเคราะห์ความเส่ียงในการให้สินเช่ือโดยใช้เหมืองข้อมูล

• การตรวจจับการทุจริตทางการเงินด้วยเทคนิคเหมืองข้อมูล

• การคาดการณ์ราคาหุ้นโดยใช้เทคนิคเหมืองข้อมูล

7. ด้านการเกษตร

• การวิเคราะห์ข้อมูลสภาพอากาศเพ่ือเพ่ิมผลผลิตทางการเกษตร

• การคาดการณ์โรคพืชและศัตรูพืชในไร่โดยใช้เหมืองข้อมูล

• การค้นหารูปแบบการเจริญเติบโตของพืชเพ่ือการวางแผนเพาะปลูก

• หากต้องการเจาะจงไปในด้านใด หรือเทคนิคท่ีใช้เพ่ิมเติม สามารถสอบถามได้

ตัวอย่างหัวข้อโครงงาน
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